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RESUMO

O presente estudo teve por objetivo analisar ecesgsm entre a desigualdade de
renda e os homicidios no Estado do Para, Brasik 4998 e 2012. Trata-se de um estudo do
tipo ecolodgico, que foi desenvolvido em formatoatiggos que visava atender aos objetivos
especificos. O primeiro artigo teve como objetiealizar uma revisao bibliogréfica critica
acerca das associacoes estatisticas observadasnelitadores socioecondémicos e taxas de
homicidio, observou-se na literatura, o uso dereiifies indicadores como exposicao, para
quantificar a relagdo entre a incidéncia de morfes homicidio e indicadores
socioeconOmicos e os resultados desses estudosemgaram divergéncia na direcao da
associacdo. O segundo artigo abordou o uso dossgaaiclicos direcionados (DAG) para
descrever a relacdo conceitual entre a desigualdeadenda e a taxa de homicidio, mesmo
guando controlado por outros indicadores socioanitds. O uso dessa técnica possibilitou
analisar o caminho causal da relacéo entre a dedayle de renda e as taxas de homicidio,
indicando possiveis covariaveis que deveriam seluislas no modelo para controlar o
confundimento. O terceiro artigo langcou méao dos etaxlespaco-temporais Bayesianos para
dados de area, considerando em suas estimativefeitss da autocorrelacdo espacial, ou o
efeito do contexto, e a autocorrelagédo temporalsiderando o total de homicidios em tempo
anterior ao mensurado. Observou-se como princgmlltado que o aumento do valor do
indice de Gini aumenta o risco relativo a postéderobito por homicidio no estado do Para,
tanto na populacdo jovem, quanto na populacdo .g&atém esse achado deve ser
relativizado em razdo do indice de Gini ser estedisiente ndo significativo. Conclui-se que
embora o fendbmeno em estudo tenha dinamica deéooier e causalidade complexa foi
possivel mensurar o risco relativo a posterioniltaste da associacéo entre desigualdade de

renda e homicidios.

Palavras-chave: Homicidio. violéncia, Indicadoresi&condmicos. Revisdo Bibliografica.

Modelos



ABSTRACT
The present study aimed to analyze the associagtween income inequality and
homicides in the State of Para, Brazil, between8188d 2012. It is an ecological study,
which was developed in article format to deal wile specifics objectives. The first paper
aimed to carry out a critical bibliographical revmi@bout the statistical associations observed
between socioeconomic indicators and homicide rdtethe literature, the use of different
indicators as exposure was used to quantify thatiogiship between the incidence of
homicide and Socioeconomic indicators and the tesiilthese studies showed divergence in
the direction of the association. The second pagdressed the use of directed acyclic graphs
(DAG) to describe the conceptual relationship betwmcome inequality and homicide rate,
even when controlled by other socioeconomic indicatThe use of this technique made it
possible to analyze the causal path of the relshipn between income inequality and
homicide rates, indicating possible covariates simuld be included in the model to control
confounding. The third paper used Bayesian space-thodels for area data, considering in
their estimates the effects of spatial autocoriatator the effect of context, and temporal
autocorrelation, considering the total number ahluides in time before the measurement. It
was observed as a main result that the increatieeiralue of the Gini Index increases the
risk a posteriori of death by homicide in the s@ft®ara, both in the young population and in
the general population. However, this finding miostrelativized because the Gini index is
statistically insignificant. It is concluded thatheough the phenomenon under study has a
dynamic and complex causality, it was possible teasoare the relative risk a posteriori

resulting from the association between income iaétyuand homicides.

Keywords: Homicide. Violence. Socioeconomic Indicat Literature Review. Causal

models. Bayesian models.
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1 INTRODUCAO

Nas Uultimas décadas, o padrdo de morbimortalidagensiado pela
populacdo brasileira modificou, pois houve dimidoigdos Obitos e internagBes por
doencas infecto-parasitarias e o aumento dos ébitoternacdes por doengas crbnico-
degenerativas e por causas externas. Em relac&esaa @ltimas, torna-se necessario
aprofundar o conhecimento sobre como os obitox@asas externas afetam o setor de
sauddBRAZIL, 2005; MEDRONHO et al., 2009).

Essas mortes tornaram-se objeto de estudo por g@stpesquisadores em
saude publica, visto que afetam o cotidiano dofigzionais dessa area, pois exigem
constante adaptacdo dos servicos pré-hospitalanespatalares para os atendimentos
dos casos de lesdes que podem resultar em intesyands também no que se refere as
suas vitimas fataigMINAYO; SOUZA, 2003). Dentre os 6bitos por causasernas,
sobressaem os acidentes de transito e os homicksess ultimos serédo analisados no
presente estudo.

De acordo com o relatério do Escritério das Naddeglas para estudos
sobre drogas e crimd®JNITED NATIONS OFFICE ON DRUGS AND CRIME,
2013), os homicidios causaram quase meio milhd@hi®s no mundo em 2012
(437.000) e a distribuicao percentual desses obitascou 36,0% nas américas, 31,0%
na Africa e 28,0% na Asia, enquanto que a Europm) 4,7%, e a Oceania, com
somente 0,3%, apresentaram 0s menores percendwais pno estudado.

Segundo a Organizacdo Mundial de Saude, existeguamale diferenca no
valor das taxas de mortalidade por homicidio no doumpois enquanto a taxa media
global é de 6,2 Obitos por cem mil habitantes, ggattas Américas do Sul e Central,
como Honduras (90,4/100.000) e Venezuela (53,70000, apresentaram taxas em
torno de quinze e nove vezes, respectivamenteaamaédia global em 2012 (UNITED
NATIONS OFFICE ON DRUGS AND CRIME, 2013).

O Brasil vem apresentando certa estabilidade entagaade homicidios nas
duas ultimas décadas. Entre os anos de 2003 e 201@xas de homicidios registradas
pelo Sistema de Informacbes sobre Mortalidade (Pidljco se alteraram, com valores
de 28,8/100.000 e 28,2/100.000, respectivamentenééncia temporal das taxas de
Obitos por homicidios foi crescente até o ano d@826om aumentos em torno de 5%
ao ano. Entre 2003 e 2007, essa tendéncia foi ddaguyassando de 28,8/100.000
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habitantes para 25,2/100.000 habitantes, e a pat2008, as taxas passaram a oscilar,
chegando a 28,2/100.000 6bitos em 2WVAISELFISZ, 2014).

O subgrupo populacional que mais contribui parael@vadas taxas de
homicidios mencionadas anteriormente, e estaoteaiaros , tanto como as principais
vitimas, quanto como os mais frequentes agressime®bitos por homicidio, sdo os
homens jovens, especialmente os negros e moradenegides periféricaARAUJO
et al., 2009). Vermelho e Mello Jorp¢ERMELHO; JORGE, 1996) entendem que a
juventude é um periodo de adaptacao, onde os dudisise preparam para tornarem-se
adultos e exercerem seu papel social, e podem sés facilmente levados a
empreender comportamentos violentos em busca esgfio social.

Esse perfil pode ser extrapolado para dados irdemnmas, uma vez que, em
2012, 35% dos 6bitos por homicidio atingiu homerasl18 a 29 anos de idade no
mundo, por outro lado, nas Américas do Sul e Ckumtrtaxa de homicidios nesse
mesmo ano foi quatro vezes maior que a taxa méalalgoara essa mesma faixa etaria
(UNITED NATIONS OFFICE ON DRUGS AND CRIME, 2013).

Apesar do perfil quanto ao sexo e a faixa etavm ehvolvidos nas mortes
por homicidio ser bem conheciREICHENHEIM et al., 2011), as causas para o
aumento desse tipo de violéncia sdo multiplas difficil compreensao, ndo podendo
ser explicadas segundo uma relagdo univoca de -e&isa pois, devem ser
consideradas desde as condi¢cdes de moradia, pagsanduestdes de cunho regionais
e culturais, até a capacidade do Estado de ineggrir a seguranca publica.

Em virtude dessa complexidade, sdao muitas as d¢esregue buscam
explicar os homicidios no Brasil, seguindo difeesribordagens para o tema. Algumas
sdo de cunho social, outras tratam o problema guedstdo do investimento feito em
seguranca publica, e ainda ha as que analisam oscidms segundo fatores
psicolégicos do individuo, dentre outras vertefBEATO F., 1998; BLAU; BLAU,
1982; PARKER, 1989).

Ao observar as taxas de homicidios, tanto na pofalaeral, quanto m
jovens nota-se que a queda ocorrida a partir dd,2€ve-se muito a diminuicdo da
incidéncia desses Obitos em areas mais populosagid@ Sudeste do Brasil como Sao
Paulo e Rio de Janeiro. Nesses dois estados, as tix homicidios em S&o Paulo
diminuiram de 39,7/100.000 em 2002, para 15,1/0@0dn 2012, e no Rio de Janeiro
caiu de 55,3/100.000 em 2002, para 28,3/100.00Q@H8, o que representou reducdes
de 62% e 48,9% respectivamente (WAISELFISZ, 2014).
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Por outro lado, as regides Norte, com variacaotipasile 34,4% (de 34,2
para 46,0/100.000) nas taxas de homicidio entranos de 2002 e 2012, e Nordeste,
com variacdo positiva de 64,2% (de 39,4 para 6dr7cem mil), no mesmo periodo,
obtiveram incremento e assumiram papel de destaniee as regides do pais
(WAISELFISZ, 2014).

Em virtude desta mudanca no padrdo dos Obitos gmididio nas regides
brasileiras, notoriamente na regido Norte do paespecificamente no Estado do Para,
onde houve crescimento das taxas, 0 presente estystopde a analisar determinantes
socioecondmicos que podem estar associados a lciarciesse tipo de obito.

Em 2002, o Paré apresentou taxa de 18,4 0bito$Qib000 habitantes, com
1.186 mortes, e em 2012 passou para 41,7 6bitodq@O00 habitantes, com 3.261
mortes, o que representou um incremento de 126®%xa de homicidio, na década
estudadd@WAISELFISZ, 2014).

Outra questdo que vale ressaltar € que dentretadossdas regides onde
houve o maior crescimento das taxas de homicidioté\e Nordeste), o Para, apesar do
aumento dessas mortes, pouco foi contemplado ardassanteriores que tratem dessa
tematica e, além disso, apresenta as condicoessdes para a realizacdo do estudo
espaco-temporal em funcdo da dimensdo de seudtErrié consequentemente do

namero de municipios.
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2 MARCO TEORICO

A presente revisdo tem por objetivo explicitar adigdo do Brasil quanto a
sua taxa de homicidios em relacdo aos demais pgiseapresentam altas taxas, além
de caracterizar o perfil das principais vitimasgeeasores dos 0Obitos por homicidios,
bem como levantar possiveis lacunas no que tangeeamdos que tratam dos
homicidios e indicadores socioecondmicos.

E importante iniciar esta revisdo com a definic&ovibléncia segundo a
Organizacéao Mundial da Saude (OMS) (KRUG;
WELTGESUNDHEITSORGANISATION, 2002p. ), que a define como "o uso da
forca fisica ou do poder real ou em ameaca, cantpadprio, contra outra pessoa, ou
contra um grupo ou uma comunidade, que resulteediat qualquer possibilidade de
resultar em lesdo, morte, dano psicolégico, defa& de desenvolvimento ou
privacao”.

No campo da saudZALUAR; LEAL, 2001), a morte violenta provocada
por homicidio é classificada no Brasil, tal como euntros paises, como aquela que
ocorre em consequéncia de golpes, de feridas eradnatismos resultantes de
intervencdes exteriores e brutais, podendo sandgidral ou acidentalmente infligidas.

Na classificagdo quanto as maiores taxas de homicigs Américas, o
Brasil, em 2012, apresentou taxa de 25,2/100.00@slo-se entre as maiores taxas da
regido. Paises como Honduras (90,4/100.000),Veftez{®3,7/100.000) Colémbia
(30,8/100.000), El Salvador (41,2/100.000) apresant taxas ainda maior@$NITED
NATIONS OFFICE ON DRUGS AND CRIME, 2013).

Por outro lado, outros paises na América do Suhoco Uruguai, tém taxa
mediana de homicidios com 7,9 por 100 mil habigreen 2012, e paises da Europa ou
da Asia apresentaram taxas menores que 2 homigidios00.000 habitantes, ou seja,
valores bem abaixo dos apresentados pelo BtaBIITED NATIONS OFFICE ON
DRUGS AND CRIME, 2013).

Ja nos estados brasileiros, entre 2002 e 2012ehaua grande alteracao na
classificacdo quanto as taxas de homicidios. P@mpbo, ocorreu um grande
incremento nos estados de Alagoas e do Para. Gipsingue em 2002 ocupava a 92
posicdo na classificacdo estadual das taxas decfos (34,3/100.000), em 2012
passou ao 1° lugar (64,6/100.000). O Estado do, Rard ocupava o 19° posto
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(18,4/100.000) em 2002, passou para o 7° lugar/410.000) em 2012. J& as maiores
guedas ocorreram em Sao Paulo, que passou do B71(BB000) para o 26° lugar
(15,1/100.000) e no Rio de Janeiro que caiu dadit@o em 2002 (56,5/100.000) para
a 182 em 2012 (28,3/100.000) (WAISELFISZ, 2014).

Considerando apenas as capitais, entre 2002 e &i¥aR) contabilizados
18.917 homicidios em 2002 e 17.800 em 2012, reptaséo uma diminuicdo de quase
6,0% na década. Isso ja indica uma mudanca no @ashi@o observado no final da
década de 90, periodo caracterizado por forteenmentos concentrados nas capitais e
nas grandes metropoles do pais, mostrando que re@@atemente o0 processo € de
interiorizacéo da violencl@VAISELFISZ, 2014).

Ao analisar o perfil das vitimas de homicidios,ifiea-se que no ano de
2007, 92,1% dessas mortes no Brasil foram de hgmeroporcdo semelhante
continuou a ser observada em 2012 (91,7%). Nesee(2012), a taxa feminina
(4,8/100.000 mulheres) foi muito mais baixa se camraga a dos homens (54,3/100.000
homens), numa proporcdo de mais de 11 Obitos niagsypara cada 6bito feminino
(WAISELFISZ, 2014).

Tanto para as formas letais de agressao (homigidioanto para as nao
letais (internacdes), a populacdo jovem é a maimatida pelos fendmenos violentos.
No ano 2000, 72,3% das internagfes por tentatigdsdhicidio foram na populacdo de
15 aos 39 anos de idade; o sexo masculino respquded#, 5% das hospitalizagdes por
esse tipo de intervencédo. Esse padrdao de morbidesigtalar € semelhante ao da
mortalidade por homicidi@RAZIL, 2005).

Dados atuais, do ano de 2012, sobre a mortalidagevens informam que
no Brasil a taxa de homicidios de homens jovengléol07,5/100.000 e a de mulheres
jovens foi de 7,7/100.000, ou seja, cerca do dolasotaxas observadas na populacéo
geral. Adiciona-se a essa marcante diferenca eaxdréaxas o fato de que se na
populacdo ndo jovem somente 2,0% das mortes focamegadas por homicidio, entre
os jovens os homicidios foram responsaveis por%8j&s mortes acontecidas no
periodo 1980 a 20(RVAISELFISZ, 2014).

Outro importante aspecto, tanto na populacdo gmyaio na populacéo
jovem, diz respeito aos aparatos utilizados parpgber a agressao que resulta em
homicidios. As armas de fogo, segundo a Organizad@odial de Saude, séo
responsaveis por 60% dos homicidios que ocorreranareas urbanas (WHO, 2002)
(KRUG; WELTGESUNDHEITSORGANISATION, 2002).
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No Brasil, esse perfil € ainda mais preocupantpg@no conjunto de toda a
populacdo, em 1980, a taxa de ébitos por homiaidioetido utilizando as armas de
fogo foi de 7,3/100.000 e em 2012 aumentou par@ /AD0.000, o que representa um
crescimento de 198,8%. Ja entre os jovens os hdinsgderpetrados utilizando arma de
fogo apresentaram crescimento ainda mais acentpadsando de 12,8/100.000 para
47,6/100.000 no mesmo periodo, o que significouaumento da taxa na ordem de
272,69(WAISELFISZ, 2014).

Entre 1980 e 2012 as armas de fogo passaram aspemsaveis por 95,9%
dos homicidios de jovens, sendo outrora, em 13&ponsavel por 71,6% dos Obitos
por homicidios desse grupo etdNdAISELFISZ, 2014).

A dimensao territorial brasileira, que acarretaadamente diferenciais
culturais e regionais, € apontada como uma daddpsepara a ocorréncia de diferentes
dindmicas para a ocorréncia dos homicidios, porswsicipios brasileiros séo bastante
heterogéneos, tendo sua prépria e especifica ddatei politica, cultural e econdmica
(BRAZIL, 2005).

Diferentes teorias indicam que fatores de vizinhamp de contexto
poderiam estar associados com a mortalidade poicfdimapontando como possiveis
raz0es a concentracdo da pobreza e as desigualeadadmicas impedindo ou
frustrando a realizagéo de objetivos, o acessaa bmpregos e a boa remuneracao, e
gerando condi¢Bes sociais com impacto negativouadidade de vida dos moradores
(R. BRITT et al., 2005; WIEBE et al., 2009).

Em relacdo a populacdo jovem, fatores como poucdwpdade de trabalho
e emprego, que acarretam, geralmente, na det@géonzda condicdo socioecondmica
individual de jovens moradores das regifes pecd€rienquanto que em nivel
macroecondmico 0 contrario também ocorre, pois terideacdo das condicdes
macroecondmicas dos municipios diminuem as opaldaeis de trabalho e emprego de
jovens, além da facilidade dos mesmos em seremidoseno submundo do trafico de
drogas, sdo apontados como importantes para a nuesgEio da violéncia
(GUIMARAES E SILVA; VALADARES; SOUZA, 2013).

Outro aspecto que necessita ser entendido dizitespes determinantes
sociais da violéncia. A violéncia pode ser tradazdr relacdes sociais em que afloram
0 excesso de poder que impede o reconhecimentataw através do uso da forca e da
coercao, gerando danos em sua cidadania, e enwalaemultiplicidade de dimensdes

materiais, corporais e simbalicas.



15

Na area da sociologia existem algumas teorias tidadas a respeito das
causas de crimes violentos e seus determinantég@mssddma das teorias afirma que
criminalidade e violéncia sdo atreladas a fatoes\aureza econémica: privacéo de
oportunidades, desigualdade social e marginalizagéie se configurariam como
estimulos ao ato criminoso (BEATO F., 1998; PARKHER39).

Outra teoria explicativa para 0s atos violentosatiea questdo como uma
transgressdo as normas da sociedade e atribuir@aeaasos e marginais um baixo
senso de integracdo moral. Logo, a punicdo ao rmosoi seria uma necessidade de
restabelecer os valores morais convencionadospeiedad¢éBEATO F., 1998).

Por outro lado, ha uma abordagem tedrica que anmgfanggie o crime seria
resultante de dois fatores diferentes, mas intacignados: a privacao relatiLAU;
BLAU, 1982) e a privacdo absoll@EATO F., 1998) . A teoria da privacéo relativa
diz que a violéncia seria fruto de um processo ristricdo dos individuos que
objetivam conseguir bens socialmente legitimos, quesnao conseguem obté-los. Ja
na privacao absoluta, a violéncia ocorreria enugatda pobreza e da dificuldade em
administrar essas privacbes, que resultariam enesagdolentas cometidas por
individuos inseridos nessa dinamica. Beato RBI®ATO F., 1998), afirma que esses
fatores se articulam para o florescimento cultdeavioléncia.

Os estudos atuais, em sua maioria, divergem sobfernaa como as
condicbes socioecondmicas atuam nas dinamicas al@neia, pois, as associacoes
estatisticas de indicadores desse tipo, ora ape@semssociacdo positiva, ora,
apresentam associacado negativa com o desfechodéak@micidios, a depender do
tempo e lugar estudad@@BRUZ, 1996; KLEINSCHMITT; WADI; STADUTTO, 2009;
LIMA et al., 2005; SOUSA,; SILVA; SOUZA, 2014).

Por outro lado, estudos que analisaram as taxhsrd&idio em Séo Paulo,
afirmam que a partir de 2003 os investimentos esf¢@ area de seguranca publica,
impactaram diretamente na redugdo dos indices uhicitbio (NADANOVSKY et al.,
2009). Outros estudos corroboram tais achados es@amrtam que, além dos
investimentos em seguranca, também o encarceramem@nminosos e a resposta mais
rapida do poder judiciario, no que tange os delitomicidas, sdo acbes com maior
efetividade nas quedas das taxas de homicidio enlP&AqNADANOVSKY, 2009).

Faz-se necessario observar que, as relacbes erdrevaaaveis
socioeconOmicas e as taxas de homicidio devenvabkadas no ambito tedrico, com o

objetivo de verificar se as possiveis associacdesntradas foram geradas ao acaso, ou
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ainda se existe a presenca de variaveis confuradidiessas associacdes. Ou seja, €
preciso entender de que forma esses fenbmenoagatare até que ponto existe uma

competitividade estatistica quando se lanca méesedemdicadores para explicar os

homicidios.

Segundo a literatura, variaveis socioeconbmicas patencialmente
explicativas do fendmeno da violéncia, em particdies homicidios. Assim, a renda
familiar per capita, o indice de Gini, a renda raédo chefe de familia, o indice de
pobreza, a taxa de analfabetismo, dentre outrassitsélas por diversos auto(€RUZ,
1996; KLEINSCHMITT; WADI; STADUTTO, 2009; LAND; MC@LL; COHEN,
1990; SOUSA; SILVA; SOUZA, 2014).

Dentre os indicadores socioeconomicos utilizadaaac@xposi¢édo para a
ocorréncia de homicidios, destaca-se a desigualdpdis embora o tema dos
homicidios exija abordagem multifatorial, a desidade foi incorporada a varios
estudos e diversas inferéncias foram observadagémpdivergéncias nesses achados
estdo presentes em toda a literatura.

Uma marcante parte da diferenca entre os achadobdervada em estudos
que incluiram indicadores de pobreza e de desigdalcconcomitantemente para
explicar a violéncia homiciddLIMA et al., 2005; SOUSA,; SILVA; SOUZA, 2014),
denotando claramente um possivel problema de cdmfiemto do efeito desses
indicadores sobre as taxas de homicidios, pois calles do indicador impacta
diretamente nos achados, podendo acarretar nacausknsignificancia estatistica ou
até mesmo na inversdo da associagao.

Além disso, estudar o comportamento das taxas deckdio, ao longo do
tempo, bem como considerar a distribuicdo espatésisas taxas, sdo questbes
essenciais a serem incorporadas na modelagem uiioesima vez que as dinamicas
contextuais dos municipios, bem como os indicadguesas expressam sao mutaveis.

Em virtude dos argumentos citados no presente lt@baas préximas
secOes apresenta-se a pergunta central a ser defgobem como 0s objetivos deste
trabalho, de forma a esclarecer os principais gormjoe se pretende trabalhar e

posteriormente discultir.
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3 PERGUNTA CIENTIFICA

Os homicidios no Estado do Para, no periodo de 9812, estédo
associados com a desigualdade de renda, mesmoogoamitiolados outros fatores

socioecondmicos?
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4 OBJETIVOS

4.1 Objetivo Geral
— Analisar a associagdo entre a desigualdade de e homicidios no Estado do
Pard, Brasil, entre 1998 e 2012.

4.2 Objetivos Especificos
— Realizar uma revisdo da literatura acerca dascagg®s estatisticas entre

indicadores socioecondmicos e a violéncia homicida.

— Propor um modelo epidemioldgico conceitual dag@beentre desigualdade de renda

e 0s 6bitos por homicidio.

— Realizar estudo espaco-temporal entre fatore®somndémicos e 0os homicidios no

Estado do Para, entre os anos de 1998 e 2012.
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5 MATERIAIS E METODOS
Area de Estudo

O Estado do Para esta situado na regido norte dsilBcom populacdo
estimada em 2015, em 8.175.113 habitantes que wiveruma area de 1.247.955,381
km?, gerando uma densidade demografica em 2010 deh@fitantes por kfn bem
inferior a densidade demografica do Brasil em 2§de foi de 22,43 hab./KifiAtlas
do censo demografico 2010”, 2013,)

O Estado é formado por 144 municipios e a rendaidiltan per capita
mensal é de 672,00 reais, também inferior a rer@#iandomiciliar per capita brasileira
que foi de 767,02 reais em 2010, segundo o cenvogtafico desse mesmo ano. A
capital do Estado € Belém e a populacédo estimagsedaunicipio em 2015 foi de
1.439.561 habitantes, o que representou mais dedb/@opulacdo de todo o Estado
(“Atlas do censo demogréfico 2010”7, 2013).

A extracdo vegetal sempre esteve entre as priscgisidades econémicas
desde a colonizacéo da regido e teve seu apic® extnativismo do latex, que fez com
que o Estado rapidamente enriquecesse, poréem mtédasse ciclo de exploracdo com
énfase na economia seringueira se deu repentinapgarando décadas de estagnacao
da economia local.

E importante ressaltar que a maior parte da riqgerada pela borracha n&o
foi alocada no Estado, ainda que tenha dado origeama pequena e importante
atividade industrial, a maior parte foi transferjuira Lisboa e Rio de Janeiro. Apés a
estagnacao gerada pelo fim do ciclo da borrackdoonada se deu a partir de 1960 com
o desenvolvimento da agricultura no sul do Estad@asteriormente, em 1970 o
crescimento ocorreu de maneira mais substancialacerploracéo dos minérios, como
o ferro na Serra dos Carajas e do ouro em Serel@¢lAtlas do censo demografico
20107, 2013).

Atualmente, a Agricultura, a Extracdo Vegetal, audea e o turismo sao as
principais atividades econémicas do Estado. A raigéu € principal atividade na regiao
sudeste do Estado e Parauapebas é a principataiciaéradora. O Sudeste do Estado
exerce atividade pecuarista com estimativas de ilfbes de cabegas de bovinos em
seu rebanho e a agricultura € mais intensa naoregi@este do Estado.

A industria esta situada na regido metropolitan@elém, principalmente

nos distritos industriais de Icoaraci e Ananindesanos municipios de Maraba e
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Barcarena. Outro ramo que se destaca na econowsh égtadual diz respeito a

industria madeireira(“Atlas do censo demografica@02013).

Desenho de estudo

O estudo é do tipo ecolbgico. Estudos do tipo epotd sdo Uteis para
detectar areas com excesso de um agravo, descatmies de risco coletivos que
expliqguem esse excesso e gerar hipoteses sobodagietde agravos.

Foram considerados os eventos denominados comssagss agrupamento
X85 a Y09, do capitulo XX da CID-10 (Classificac&statistica Internacional de
Doencas e Problemas Relacionados com a Saudedit@bEle Novembro de 2006).

Foi coletado do sistema de informacdo sobre mdadé (SIM)
(DATASUS, [2016]) o numero de homicidios ocorridoa populacdo geral e na
populacao jovem de 15 a 29 anos, entre os ano898€12012, por local de residéncia
da vitima, bem como a populacéo geral e jovem %d& 29 anos) de cada municipio do
Estado do Para, nos anos de 1998 a 2012. As usidiedestudo sdo os municipios do
estado do Para.

A tese esta escrita no formato de trés artigosrimegiro constitui uma
revisao da literatura que aborda os homicidioodens e as variaveis socioeconémicas
descritas na literatura; o segundo artigo buscafapdar as relacbes entre essas
variaveis e 0os homicidios de jovens de um pontgista conceitual. Para isso, aplica
um modelo que avalia os possiveis fatores de caofdsssas rela¢des. Finalmente, o
terceiro artigo aborda essa tematica utilizandoeatusdespaco-temporais para ajustar as
covariaveis definidas no marco teorico em relagéo lromicidios, agregando em seu

escopo os efeitos do espaco e do tempo nas esanati

Fontes de Dados e Variaveis do Estudo

O primeiro artigo que lancou méo da revisdo bilhfiga dos estudos de
associagdo entre homicidio e indicadores socioesmod teve como fonte de dados e

pesquisa o Portal de pesquisa BVS, o Scielo, ad,ilaMedline e o Scopus.
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No terceiro artigo, as informagcbes sobre os Obfos agressdes e as
varidveis a elas relacionadas foram obtidas doe@mst de Informagfes sobre
Mortalidade (SIM), e as informag6es socioecondmidas municipios do Estado do
Para sdo provenientes das bases de dados do Atlakesdnvolvimento Humano
(PNUD) (UNITED NATIONS DEVELOPMENT PROGRAMME; FUNDACAO
JOAO PINHEIRO; INSTITUTO DE PESQUISA ECONOMICA APCADA, 2013)
para dados do ano 2000, e do Censo Demogréficd@@ @o Instituto Brasileiro de
Geografia e Estatistica (IBGERAtlas do censo demogréafico 20007, 2003). As veeia
do estudo no terceiro artigo sao:

indice de Gini (Exposicdo): Mede o grau de desidpdé existente na
distribuicdo de individuos segundo a renda doraicpier capita. Seu valor varia de 0,
quando nao ha desigualdade (a renda domiciliacgg@ta de todos os individuos tem o
mesmo valor), a 1, quando a desigualdade € m&dpsnés um individuo detém toda a
renda). O universo de individuos é limitado aquedge vivem em domicilios
particulares permanentes.

Taxa de desocupacdo 10 anos ou mais - Percentuapogdalacdo
economicamente ativa (PEA) nessa faixa etaria giav& desocupada, ou seja, que nao
estava ocupada na semana anterior a data do Cemsmyicifico, mas havia procurado
trabalho ao longo do més anterior a data dessaligasq

Percentual de pessoas vulneraveis a pobreza eagtergmais de uma hora
até o trabalho (ano 2010) - Razéo entre as pegseagvem em domicilios vulneraveis
a pobreza (com renda per capita inferior a 1/2risatainimo de agosto de 2010) e que
gastam mais de uma hora em deslocamento até odedehbalho e o total de pessoas
ocupadas multiplicado por 100.

Percentual de mées chefes de familia sem ensimaruental completo e
com filhos menores de 15 anos - Razdo entre o murder mulheres que séo
responsaveis pelo domicilio, ndo tém o ensino fonmafal completo e tém pelo menos
1 filho de idade inferior a 15 anos morando no @dinie o numero total de mulheres
chefes de familia multiplicado por 100.

Renda per capita média - Razdo entre o somatéricentda de todos os
individuos residentes em domicilios particularesmamentes e o numero total desses
individuos.

Percentual de Negros - Razédo entre os individuessgqudeclararam pretos

ou pardos e o total de individuos segundo todataasificacdes de cor da pele.
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Percentual da populacdo de 6 a 17 anos de idageefrando o ensino
basico que ndo tem atraso idade-série - Razao@ntimero de pessoas de 6 a 17 anos
frequentando o ensino basico regular seriado (fmedéal + médio) sem atraso idade-
série e 0 numero total de pessoas nessa faixa étdguentando esse nivel de ensino
multiplicado por 100.

Taxa de atendimento escolar da populacdo de 6ads de idade - Razé&o
entre populacéo de 6 a 17 anos de idade que dstguentando a escola, em qualquer
nivel ou série e a populacao total nesta faixasetaultiplicado por 100.

Expectativa de anos de estudo aos 18 anos de-ddigieero médio de anos
de estudo que uma geracdo de criangcas que ingmaseacola devera completar ao
atingir 18 anos de idade, se os padrfes atuaisasgiverem ao longo de sua vida
escolar.

Ja a Taxa de Homicidios (Desfecho) foi definida @omrazdo entre o
namero total de o6bitos por homicidio da populac&oidhde X sobre o total da

populacdo da mesma faixa etéria, multiplicado @&r.a00 habitantes.

Andlise dos Dados quantitativos

Visualizagéo dos Dados

Em razdo dos dados serem espacialmente localizadagja, provenientes
dos municipios do estado a ser estudado, podersédecar explicitamente a possivel
importancia de seu arranjo espacial na an@adLEY; GATRELL, 1995).

A forma usual de apresentacdo de dados agregadosrgss € 0 uso de

mapas com poligonos em cores com o padrao espada@hémeno.

Modelo Teorico Epidemiolégico

O segundo artigo utilizou a metodologia dos Gré&ficéciclicos
Direcionados (GADYGREENLAND; PEARL; ROBINS, 1999) em epidemiologia a
fim de avaliar quais as covaridveis que serianizatles como controles no estudo da
associacdo entre a desigualdade de renda e asdexasmicidios. Os estudos que

tratam das associacfes entre os homicidios e #@veiar do tipo socioecondmicas,
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geralmente o fazem sem aprofundar o aspecto caoakeibu seja, baseados na
literatura, elegem uma gama de varidveis expliaatie avaliam sua significancia
estatistica em relacdo ao desfecho estudado.

A modelagem dos dados e a selecédo das variavgigesente trabalho, nédo
foi norteada, quanto as escolhas das variaveisitprasi somente pelo critério
estatistico, ou seja, as variaveis independentamfestabelecidas no marco conceitual
e mantidas durante a andlise dos dados permitirsibegdo daquelas mais fortemente
associadas com o desfecho de interesse.

Dessa forma, ndo houve excesso de variaveis, peo@ado somente
aquelas necessarias ao modelo, a partir das quain testadas as associagcfes. Outro
ponto que é importante mencionar diz respeito a limi#acdo do estudo no que se
refere ao seu desenho ecolOgico, ja que esse Bpestudo ndo permite inferir
causalidade em nivel individual para os achadaticos(ROTHMAN et al., 1987).

Mas embora essa limitagdo deva ser consideradaeserge estudo, no
segundo artigo, langcou mé&o do uso dos Graficoslidagc Direcionados (GAD) em
epidemiologia para avaliar quais variaveis tinhamtepcial influencia nas possiveis
associacOes entre a exposicdo e o desfecho, @mdmlos fatores de confuséo
(SHRIER; PLATT, 2008). Vale lembrar que uma dadaavel € uma fonte de confusao
se ela est4 associada a exposicdo em estudor @éatisco para o desfecho, além do
gue néo deve ser afetada pela exposicédo ou pelecROTHMAN et al., 1987).

Os GAD consistem na organizacdo de um grafico @sgteo em que as
variaveis explicativas do estudo sdo denominadagiees do esquema e apresentam
ligagBes conceituais entre si e com o desfechmueaf que tal desenho esquemético
nao apresente um ciclo, ou seja, a rigor as ligagdesetas conceituais, ndo partem de
uma variavel e retornam a essa mesma variaveligeno(ROTHMAN et al., 1987).
Eles sdo especialmente Uteis para representar osguaressupde ser a estrutura
conceitual entre as varidveis explicativas do eseicuxiliam a determinar quais sao
essas covariaveis utilizadas como ajuste objettvamemover ou diminuir o
confundimento entre as mesmas.

As etapas de elaboracdo do GAD consistem em daseoh esquema
conceitual das relacdes entre as varidveis explisae o desfecho, retirar a ligacéo
entre a exposicdo e o desfecho e avaliar quaiarogibos em que partindo do desfecho

se pode chegar até a exposicdo. As variaveis geenfparte do caminho esquematico
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entre exposicao e desfecho sdo potenciais fateresmnfusdo e devem ser tratadas na
analis§GREENLAND; PEARL; ROBINS, 1999).

Modelos espaco-temporais

No terceiro artigo foi utilizado um modelo espaeoiporal. Esse tipo de
modelo pode ser aplicado a um conjunto de dadesacts em diferentes localizacdes
associadas a uma regido do espaco e observadosversosl periodos de tempo
(CARDENAS; KRAINSKI; HAVARD, 2010).

Nesta analise espaco-temporal, estamos intereseat@salisar a variavel
Yii = nimero de o6bitos por homicidio no municipio i @wo t, onde i = 1,...,144
municipios e t = 1,...,15 anos, em que a vari®@aosta yé modelada como:

Yit| kit ~ Binomial Negativa (o)

Onde 4 representa o numero médio de oObitos de jovendi@micidio no

municipio i no ano t. Dessa forma, o preditor Imgae incorpora as covariaveis e 0s

efeitos espaciais e temporais ao modelo pode sgtoesomo:
M
e = IDE{P[E} =a+t Z B Xmi +8; +v;+y, + ¢, + Offset (log(pop,,))
m=1

Onde a € o intercepto que nos informa a meédia de Obifosao os
coeficientes que medem os efeitos das covariaweinatelo,d, =f1(i) e v,= fx(i) sdo
efeitos especificos de cada subai2a¢ o efeito espacial estruturado (iCAR),é o
efeito espacial ndo estruturade.é o efeito temporal estruturado (arl).ee o efeito
temporal ndo estruturado. A populacdo de cada@stad tempo t foi considerada no
modelo com a adi¢do do termo Offset (logPBLANGIARDO et al., 2013).

A caracteristica principal dessa classe de modeblge que 0s seus parametros
variam ao longo do tempo probabilisticamente e acgsso de inferéncia é feito de
forma sequencial através de inferéncia Bayesianmara estimar os parametros e
hiperpardmetros das posterioris de interesse doelmodescrito serd utilizado a
aproximacédo INLA Kntegrated Nested Laplace Approximation (INLA)) do software R

versao 3.3.1 que € uma alternativa com menos costputacional ao método MCMC
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(Monte Carlo Markov Chain) (BLANGIARDO et al., 2013; CARDENAS; KRAINSKI;
HAVARD, 2010; SPIEGELHALTER et al., 2002).

Uma possivel ferramenta para avaliar o ajuste dalelooé o critério de
Informacdo da Deviance — DIC (Deviance Informatirterion), que fornece uma
medida bayesiana de ajuste, penalizada pela comatexdo modelo. Assumindo uma
distribuicdo de probabilidades na familia expor&na DIC é baseado na distribuicdo a
posteriori da deviance e D = -log[p®)] onde p(yB) é a verossimilhanca dos dados
observados, dado o conjunto de parame@tesquanto menor o valor de D “melhor” o
modelo(SPIEGELHALTER et al., 2002).
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6 Aspectos éticos

A Resolucdo 466/12, que aprova as “diretrizes enasrregulamentadoras de
pesquisas envolvendo seres humanos”; no item ViIR&squisas envolvendo seres
humanos devem ser submetidas a apreciacdo do §ist&R/CONEP”. Define-se
pesquisa envolvendo seres humanos (item 11.14) ocrasquisa que, individual ou
coletivamente, tenha como participante o ser humamosua totalidade ou partes dele,
e o envolva de forma direta ou indireta, incluimdmanejo de seus dados, informagdes
ou materiais biologicos”. Dessa forma, pesquisag aitilizam apenas dados
disponiveis a acesso publico e irrestrito estaotaseda necessidade de parecer de

comité de ética em pesquisa.
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7 RESULTADOS

7.1Artigo |
O efeito do contexto sobre a incidéncia de honosidéxistem evidéncias suficientes?
Autores: Carlos Augusto Moreira de Sousa, CosmecdiarFurtado Passos da Silva,

Edinilsa Ramos de Sousa.

Introducao

De acordo com a Organizacdo Mundial de Saude (UNITNATIONS
OFFICE ON DRUGS AND CRIME, 2013), em 2012, quaseon®l/hdo de pessoas
morreram vitimas de homicidios no mundo, o0 queessprta 10% de todas as mortes
por lesdo no mundo. Além da importancia desse daale, destacar que paises das
Américas Central e do Sul tém taxas de homicidioiieo a oito vezes maiores que 0s
da Europa ou Asia.

No Brasil, em 2012, os Obitos por causas exteritagram-se na terceira
posicdo na mortalidade geral, sendo as mortes@nuicidio responsaveis por 37% dos
Obitos por causas externas (REICHENHEIM et al. 1201

Estudosapontam como as principais vitimas e agressoreevestos que
resultam em homicidios no Brasil, e no mundo, haijewens, com baixo ou nenhum
grau de escolaridade e moradores das periferiagrdagdes cidades. Esperfil, tanto
das vitimas quanto dos agressores, é corroboradpesquisadores locais (BARATA,;
RIBEIRO; SORDI, 2008; GAWRYSZEWSKI; COSTA, 200% internacionais
(ZAVALA-ZEGARRA et al., 2012).

Entretanto, ao buscar evidéncias de associacOee @st mortes por
homicidios e indicadores sociais, os resultados sempre sdo consistentes. Em razéo
da complexidade do tema, decisdes sobre a metadaltiizada nos estudos, podem
interferir nos achados, e esses indicadores podarastar associados diretamente, ora
inversamente, ou ainda sequer estarem associaddaxas de violéncia criminal
(LAND; MCCALL; COHEN, 1990).

Logo, o presente estudo tem como objetivo realipana revisdo
bibliografica critica acerca das associa¢fes embmaicidios e indicadores sociais,
buscando identificar as lacunas existentes nestagdes, além de propor alternativas

gue minimizem a ocorréncia de resultados inadeguado
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Métodos

Realizou-se, nas principais bases bibliograficasacea da saude, uma
revisdo bibliografica dos estudos de associacae ¢émmicidio e indicadores sociais.
Foram feitas consultas no Portal de pesquisa B¥®|d& Lilacs, Medline e Scopus.
Tais bases de dados foram escolhidas por sua i@mgtatna tematica da violéncia e
saude.

A estratégia de busca consistiu no seguinte procgssa coleta das
informagodes:

Foram usadas como palavras-chave os descritoresi@mias da saude
(DECS) e o Medical Subject Headings (MESH), em uymrés e em inglés
considerando-se os termos equivalentes pertencanteesh. Os descritores utilizados
nas buscas foram divididos em trés grupos: o proveharcou os termos “Violéncia”,
“Homicidios”, “Agressfes”, o segundo continha asnes “Fatores Socioecondmicos”,
“Desigualdade”, “Desorganizacdo social”, “Fatorgsidemiologicos”, e o terceiro
grupo incluiu os temos “Analise Estatistica”, “Aisél Espacial”, “Estudos ecologicos”,
e os idiomas dos textos selecionados foram o Rggtug o Inglés.

Como estratégia de selecdo, os artigos deveriatercoma das palavras de
cada grupo descrito acima, ou seja, Violéncia omidimios ou Agressdo e Fatores
Socioecondmicos ou Desigualdade ou Desorganizacaocials ou Fatores
epidemiolégicos e Andlise Estatistica ou Andlispdesal ou Estudos ecoldgicos, a fim
de que se garantisse que cada trabalho represemadssfecho em questao, tivesse
algum método estatistico de analise e que abordasi®e menos uma exposicao
contextual que se esperava estar associada acluesfe

Em cada base de dados foram buscados artigosntefe@o periodo de 2005
a 2015, a fim de que o acervo representasse oxtonteis atual das relacdes entre
indicadores e homicidios. O territorio pesquisamioof mundo, e os descritores foram
buscados no titulo, no resumo e nas palavras-chave.

Foram lidos todos os resumos dos artigos localgadom acesso gratuito ou
acesso permitido pelo portal do periddico CAPESN aw objetivo de eliminar os
trabalhos duplicados e também artigos que estiredsea do escopo da presente

revisdo. As informacdes foram tabuladas no Micitogofcel contendo as seguintes
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colunas: N — Identificador do nimero do artigoultitdo estudo, Métodos e Resultados
(principais associacgoes).

Resultados

Conforme mostra 0 esquema abaixo, foram encontr&fis artigos,
segundoos descritores pré-definidos na metodologia. Apfeitara completa de cada
artigo, foram mantidos no presente trabalho 35sdéleram excluidos 168 artigos, 31
artigos por duplicidade e 137 porque ndo abordawvaematica em questdo nos moldes
pré-definidos, ou seja, ndo tratavam estatisticéenas associacdes entre indicadores e
a violéncia.

Organograma 1: Esquema de selecédo dos artigoa@esino estudo.

203 artigos localizados
| 31 artigos duplicados retiradog

'

172 artigos restantes

v

137 artigos foram retirados -
fora do escopo do estudo

v

Restaram 35 artigos

Seguem abaixo dois quadros descritivos dos estodotemplados nesta
andlise. O primeiro contendo os estudos internagom o segundo contendo os estudos

nacionais, organizados por ano de publicacéo dypart
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Quadrol: Artigos de origem internacional contemg$ada revisdo, ordenados por data de publicacéo.

Titulo/(Ano)

Método

Resultados

Neighborhood level spatial analysis
of the relationship between alcohol
outlet density and criminal violence
(2005)(R. BRITT et al., 2005)

Modelo CAR Bayesiano estimacgao via
Markov chain Monte Carlo (MCMC),
amostrador de gibbs.

Associagdo positiva entre a densidade de
estabelecimentos que comercializam bebidas alesdic
a ocorréncia de crimes violentos.

The Influence of Social and
Economic Disadvantage on Racial
Patterns in Youth Homicide Over
Time (2007 STROM,;
MACDONALD, 2007)

Modelo linear generalizado - Distribui¢cao
binomial negativa.

Independente da raca dos individuos fatores estigfu
como desemprego e agregacao familiar sdo impostan
para ocorréncia de homicidios em jovens.

The dynamic relationship between
homicide rates and social economic
and political factors from 1970 to
2000 (2008JMCCALL; PARKER;
MACDONALD, 2008)

Modelo de regresséo temporal.

Associacgdo diretssitiya entre o aumento dos
homicidios e o percentual de familias vivendo sbibrea
da pobreza, desigualdade de renda, percentualaheas
gue ndo vivem com ambos 0s pais, percentual deseg
declino da renda familiar média. O nimero de pagi@
trafico de drogas reduziu 0 numero de homicidiéo bk
observou associacéo entre o percentual de empregad
desempregados com os homicidios.

=

(]

The Geography of Drug Activity and
Violence: Analyzing Spatial
Relationships of Non-Homogenous
Crime Event Types (2008)UM,
2008)

Analise exploratéria de dados espaciais

Os evei@Entos e o mercado de venda de drogas,
muitos casos, se sobrepdem. Ou seja, o estudacoard
associagao positiva entre o trafico de drogas gé@mncia
de violéncia.

em

Procesos macroeconémicos y

homicidios. Um estudio ecoldgico en

los partidos del Gran Buenos Aires
(Argentina) entre los afios 1989 y
2006 (2008SPINELLI; MACIAS;
DARRAIDOU, 2008)

Estudo ecolégico para analisar a tendéncial
dos homicidios e indicadores
macroecondmicos na Grande Buenos Aires
utilizando andlise de correlagao.

Indicadores de Pobreza, GINI, Indigéncia associados
diretamente aos homicidios e o PIB associado
inversamente aos homicidios. Ja o desemprego hao f
significativo a 5%.

Localized income inequality,
concentrated disadvantage and
homicide (2008JWANG; ARNOLD,
2008)

Modelo de regresséao espacial (CAR) entre
homicidios e fatores obtidos por analise de
componentes principais.

oBator 1 nomeado de Desvantagem concentrada que i
variaveis como Percentual de desempregados, Peate
de mulheres chefes de familia, percentual de pessra
assisténcia social, percentual de negros, perdeatiaixo
da linha da pobreza e LIl - Novo indice de desidadé

de renda, esteve associado positivamente aos luosici

nel
nt

The relative contribution of income
inequality and imprisonment to the
variation in homicide rates among
Developed (OECD), South and
Central American countries (2009)
(NADANOVSKY; CUNHA-CRUZ,
2009)

Estudo Ecolégico para analisar a associacj
entre homicidios e variaveis socioecondmig

Modelagem usando Binomial Negativa.

em 41 paises das américas do Sul e Centralhomicidios. PIB, Percentual de homens jovens e

0oGINI, Indicador de Impunidade, Percentual de
asrbanizacéo e IDH Educacéo associados diretameate

Mortalidade infantil ndo associados aos homicidios.

a

Homicide and geographic access to
gun dealers in the United States
(2009)(WIEBE et al., 2009)

Modelagem do numero de homicidios

usando Modelo linear generalizado -
Binomial Negativa e controlando por
variaveis socioecondémicas.

segundo licencas federais para arma de fogdhomicidios por arma de fogo e o nimero de licencas

Os achados indicam a associagao entre o nimero de

federais para utilizag8o dessas armas, controlpodo
variaveis socioecondmicas.

A socio-structural analysis of crime i
the city of Tshwane, South Africa
(2010)(BREETZKE, 2010)

nModelo de aucorrelacdo espacial (CAR),
Indicador de Moran Global. Variaveis:
Divércio ou separagdo por mil hab,
Percentual de habitantes com Mortalidade
pai, percentual de Mulher responsavel pela
familia, Taxa de desemprego, Percentual d
Cidadéaos nao Sul-Africanos, percentual de
Homens Jovens.

As variaveis Percentual de divorcio ou separagéanio
habitantes, Percentual de habitantes com Mortaidad
pai, Percentual de Cidaddos n&do Sul-Africanos e
dpercentual de Homens Jovens estiveram associadas
positivamente aos eventos criminosos. Percentual de
emulher sozinha responsavel pela familia e Taxa de
desemprego ndo associados.

Estimating Effectiveness of the
Control of Violence and
Socioeconomic Development in
Colombia: An Application of
Dynamic Data Envelopment Analysi
and Data Panel Approach (2010)
(COTTE POVEDA, 2012)

Estimacao da eficiéncia no controle da
violéncia usando analise envoltéria de dadg
no segundo estagio modelando a eficiéncig
por maxima verossimilhanca em funcéo de
s varidveis contextuais.

Em areas com altas taxas de violéncia, o indice de
speoducdo GDP e educagdo tiveram resultado posjéve
taxa de desemprego, necessidades basicas insagisfei
hectares cultivados de Coca e Desigualdade medida
indice de GINI, contribuiram negativamente para o
controle da violéncia.

pe

Income inequality, trust and homicid
in 33 countries (201QELGAR,;

eModelo de regressao Multinivel.

Altas taxas de foddibs foram diretamente
correlacionadas com desigualdade de renda e

AITKEN, 2011)

inversamente correlacionadas com a confianga
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interpessoal.

Structural Determinants of Homicidg:

The Big Three (2011)TCHERNI,
2011)

Minimos quadrados ordinarios.

Observou-se que ndanps com piores indicadores d
pobreza/baixa educagéo, composicdo racial predomein
de negros e com maior percentual de divércios,
apresentaram associagdo positiva com a ocorréacia d
homicidios.

4%

)

Comparative modeling approaches
for understanding urban violence
(2012)(GRUBESIC; MACK;
KAYLEN, 2012)

Regressao de minimos quadrados ordinari
regressao geograficamente ponderada e
analise envoltéria de dados. Variaveis:
Densidade Populacional, densidade de loja
que comercializam bebidas alcodlicas e ind
complexo de desorganizagdo social.

psDensidade Populacional, densidade de lojas que
comercializam bebidas alcodlicas e indice comptixo
desorganizacéo social associados positivamenteacom

svioléncia.

ice

The Impact of Population
Heterogeneity and Income Inequalit
on Homicide Rates: A Cross-Nation
Assessment (2012CHON, 2012)

Analise multivariada de dados.

Associacao direteedreterogeneidade étnica ou
linguistica e os homicidios, quando controladaagel
covariaveis: heterogeneidade Religiosa, néo sigtifia,
producéo percapta, significativa positiva e GINI
associacdo inversa. Percentual de urbanizacaemnieat
Idade entre 20 e 34 e percentual mulheres foi ndo
significativo.

Why Some Immigrant

Neighborhoods Are Safer than
Others: Divergent Findings from Los
Angeles and Chicago (2012)
(KUBRIN; ISHIZAWA, 2012)

Modelo linear generalizado — Distribuicdo
binomial negativa.

A associacgdo entre concentrac@o de imigrantes e o0s

homicidios foram divergentes nas cidades estudadas,
sendo positiva, ora negativa, mesmo quando codtola
por variaveis contextuais, em Los Angeles e Chicago.

Violent disorder in Ciudad Juarez:
spatial analysis of homicide (201
(VILALTA; MUGGAH, 2014)

aAndlise de regresséao logistica ordinal entre
B)indicadores socioecon6micos e as taxas de

homicidio

As variaveis populagdo nascida em outro Estado,
populacdo com mais de 15 anos e 9 anos de estudo,
escolaridade média da popula¢&do masculina, empreg
do governo federal gozando de seguro social, dgiss
vazias, habitagdes sem acesso a agua foram associa
diretamente aos homicidios, ao passo que, populagéd
feminina de 6 a 11 anos sem acesso a escola, gapula
empregada, populagdo com seguro de saude, popula
com mais que 12 anos casada, habitacGes tempagarig
habitacBes com piso de terra estiveram inversamente
associadas aos homicidios.

The Spatial Distribution and Social
Context of Homicide in Toronto’s
Neighborhoods (2014)
(THOMPSON; GARTNER, 2014)

Estudo transversal de dados de homicidios|
IML local e indicadores sociais usando
regressao linear multipla

dadicador de desvantagem econdmica e percentual de
jovens de 15 a 24 anos associados positivamente aos
homicidios, enquanto que percentual de imigrantis e
instabilidade residencial (relacionados com percarde
mudancas) ndo associados.

Violence as a public health problem
An ecological study of 169 countries
(2014)(WOLF; GRAY; FAZEL,
2014)

Regressdo multivariada para avalias as
associacdes entre fatores socioeconémicos
taxas de homicidio em 140 paises.

Gini diretamente associado as taxas de homiciiade
enédia dos habitantes do pais associadas negatiteme
essas taxas. Por outro lado, Anos de escolaritdBe,
participacdo da forga de trabalho, urbanizagadogasn
saude, consumo de alcool ndo associados as taxas d

30
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homicidios.
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Quadro2: Artigos de origem nacional contempladogeresdo, ordenados por data de publicacao.

Titulo/(Ano)

Método

Resultados

Homicidios e desigualdades

sociais no Municipio de Sao Paulo

(2005)(GAWRYSZEWSKI;
COSTA, 2005)

Estudo ecolégico utilizando dados do municipio
Sao Paulo. Regressao linear multipla

positivamente aos coeficientes de homicidios e Re
média em reais associada negativamente.

Analise espacial dos
determinantes socioeconémicos
dos homicidios no Estado de
Pernambuco (200%8)LIMA et al.,
2005)

Estudo ecoldgico. Utilizou-se teste de correlaca
espacial determinado pelo indice de Moran,

regressao multipla, Conditional Auto Regressivi

(CAR) e a funcgdo Loess, como modelo de detec

de tendéncia especial.

0 A Taxa de analfabetismo e indice de pobreza
apresentaram associacao foi inversa aos homicid

C80 associagdo positiva entre indice de pobreza,
analfabetismo e homicidio. Densidade demografi
indice de Condicao de Vida, renda familiar percap

nao significativas.

Ecological analysis of the
distribution and socio-spatial
context of homicides in Porto
Alegre, Brazil (2006JSANTOS;
BARCELLOS; SA CARVALHO,
2006)

Analise de conglomerado pelo método de K-Méd
para obtencao de distintas areas socioecondmicg
uso do suavizador Kernel para avaliar a densidag
da concentracdo de homicidios. Teste F, Analise
Variancia.

aAs areas com as mais altas taxas de homicidio

ecomo insuficiente condigdo sanitaria de moradia,
deenda e educagéo baixas. As areas com maior
percentual de favelas apresentaram as maiores ta
médias de homicidios. Ja os setores censitarios cg

moradia apresentaram as menores taxas médias d
homicidios.

da violéncia letal em Vitéria, ES
(2009)(BASTOS et al., 2009)

Analise ecoldgica dos acidentes|e Estudo do tipo ecoldgico a analise das informag
utilizou a média espacial, Odds Ratio e analise

cluster.

Helo sexo masculino e residente em regifes mais $a
da cidade.

Homicide and impunity an

Brazil (2009X\NADANOVSKY et
al., 2009)

Estudo ecoldgico. Foram consideradas variaveis déla regressédo binomial negativa, estimou-se aume
ecological analysis at state level jn desfecho taxas de vitimizagdo por homicidio emn de 50% na taxa de homicidio em homens jovens j
2005. Foram analisados como preditores medidas @ada aumento de um ponto no indice de impunidd
desenvolvimento econdmico e social, desigualdadatmero total de homicidios entre 1996-2005 dividido
econdmica, estrutura demografica e expectatival
vida. Foi construido um indice de impunidade
calculado pelo numero total de homicidios entr
1996-2005 dividido pelo niumero de pessoas n
prisdo em 2007. Os dados foram analisados
empregando-se regressao linear simples e Mod
linear generalizado - binomial negativa

de pelo numero de pessoas na prisdo em 2007.

15

8

(0]

Distribuicdo espacial da
mortalidade por homicidio e

raga/cor em um espago intra-
urbano no Brasil (2010)
(ARAUJO et al., 2010)

Estudo ecolégico com unidade de analise area
ponderacéo para avaliar a raga/cor da pele asso
desigualdades sociais segundo|a a distribuicdo espacial dos homicidios. Modelo

“Conditional AutoRegressive” (CAR)

ci@toporcéo de densidade populacional por quartos

homicidios e GINI inversamente.

Espaco urbano e criminalidade
violenta: analise da distribuigdo
espacial dos homicidios no
municipio de cascavel/PR (201(Q
(RAMAO; WADI, 2010)

~

Utilizou- se a técnica estatistica de Analise
Exploratdria de Dados espaciais (AEDE), além denhabitacéo, chefes de familia sem instrucéo e cém
uma analise de sobreposicéo espacial de

informacdes.

Densidade demografica, Média de moradores p

anos de estudo, chefe de familia sem rendiment
com até 1 salario, 2 salérios, 3 salarios assceiad
diretamente com a violéncia. Chefe de familia co
mais de 15 anos de estudo, chefe de familia co
renda superior a 20 salarios minimos e domicilio G
esgoto, associadas inversamente. Domicilio com &
canalizada, sem banheiro e mortalidade infantil n
associadas.

de Percentual de jovens de 15 a 17 anos associado

e O modelo de regresséo espacial CAR, confirmou

maior escolaridade, renda e melhores condi¢des de

e perfil das vitimas de homicidios foi jovem, negrp

nda

0s.

a,
ta

isafiresentaram as piores condi¢Bes socioecondmicas,

(as
m

e

bre

nto
ara
de:

dePropor¢cdo de homens negros com idade entre 1549,

com

mais de trés habitantes associadas diretamente aos

80 33oge?e

oy
(]

a 29 anos e fatores relacionadgs

no estado do Parana, de 2002 a

2004 (2011JANDRADE et al.,
2011)

Homicidios de homens de quinze Foi realizado estudo ecolégico, com os municipips Associados positivamente com os homicidios e
do Paran&a como unidades de andlise. Foram
calculados os coeficientes de mortalidade por
homicidios e interven¢des legais de homens de matriculas no ensino superior, Propor¢do de joden
quinze a 29 anos, de 2002 a 2004 e obtidos dadod5 a 24 anos, Taxa de crescimento geométrico. J
socioecondmicos e demograficos municipais.
Coeficiente de correlagédo de Spearman (analise ensino médio, percentual de chefes de familias c

bivariada)

intervencdes legais: indice de GINI, Densidade
demogréfica, Taxa de urbanizagdo, Proporcao d
variaveis PIB per capita, Proporgcdo de matriculas

renda < 2 SM associadas negativamente. O % d
chefes de familias com < 8 anos escolaridade, IDH

2]

A as

DM

1-M

e Taxa de Pobreza foram nao significativos.
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Vitimizagdo por homicidios Estudo de série temporal. As variaveis explicatias Os negros tiveram maior risco de morte do que 0s
segundo caracteristicas de raca no foram raga/cor, sexo e escolaridade. A analise gdebrancos mesmo quando controlado por escolaridade.
Brasil (2011SOARES FILHO, tendéncia foi realizada por meio de regressao

2011) polinomial para séries historicas (p < 0,05; inddwv
de 95% de confianca).
Homicidios juvenis e Estudo Ecoldgico, descritivo, utilizando técnicas d Quanto maior o nimero de empregos formais em uma
informalidade em um municipio andlise espacial. determinada AED menor a taxa de homicidios nas
brasileiro da triplice fronteira AEDs vizinhas. Elevada taxa de homicidios de jovens
Brasil, Paraguai e Argentina em algumas regides do municipio é influenciada pelo
(2012)(ANDRADE, [s.d.]) alto grau de ocupacao informal.
Regimes espaciais: dindmica dgs Foram calculadas as taxas brutas de homicidios Foram identificados sete padrdes de distribui¢cao
homicidios dolosos na cidade de  dolosos por 100 000 habitantes para cada setor espacial para a ocorréncia de homicidios dolosgs
Séo Paulo entre 2000 e 2008 | censitario, assim como as taxas bayesianas glebaisonsiderando as taxas dentro de cada setor cémsitar
(2012)(NERY et al., 2012) locais. Para verificar a possibilidade de iderdific| nos setores adjacentes. Esses regimes de disidbuic
diferentes padrdes de distribuicdo espacial dos espacial ndo estavam contidos nos limites dosesetor
homicidios, foram utilizadas as técnicas BoxMap |e oe distritos censitarios do municipio. Os resultados
indice de Moran. mostraram a importéncia de analisar a distribuicao
espacial dos fendmenos sociais sem restricdo de
fronteiras politico-administrativas.
Taxas bayesianas para o Estimadores bayesianos e espaciais de taxas e Maior eficiéncia das taxas bayesianas e espacidis
mapeamento de homicidios nos homicidio frente as taxas brutas usualmente utilizadas.
municipios brasileiros (2012)

(CARVALHO et al., 2012)

Evolugéo dos homicidios e Estudo ecoldgico de série temporal, tendo como A andlise univariada demonstrou associagao enfre
indicadores de seguranga publigaunidade de analise o Municipio de S&o Paulo (M$P#bitos por homicidio e TAE e entre 6bitos e ATP. O
no Municipio de S&o Paulo entre Variaveis: Taxas de homicidio, taxa de AAF ndo se mostrou associado a redug&o no namero
1996 a 2008 um estudo ecoldgico encarceramento (TAE), acesso a armas de fogo  de 6hitos por homicidios (p > 0,05). Apés ajuste

de séries temporais (2012) (AAF) e atividade policial (ATP). Covariaveis: taxa houve perda da significAncia na associagdo com

(PERES et al., 2012) de desemprego, a proporgao de jovem na populacé@mbos indicadores de Seguranca Publica. No MSP o
e o tamanho da populagao residente. Modelo linpar  papel das acGes de seguranga publica perde
generalizado - regressdo binomial negativa e| importancia como fatores explicativos para a reduga
multivariado foram construidos nos niveis de homicidios apds controle para taxa|de
desemprego e reducéo na proporgéo de jovens. Os
resultados reforgam a importancia dos fatores
socioeconémicos e demograficos para a mudancga no
cendrio da seguranca em Sao Paulo.
Associagdo ecoldgica entre | Estudo ecolégico com os municipios como unidadas variaveis Porte populacional, Taxa de fecundidad

caracteristicas dos municipios e
risco de homicidios em homens
adultos de 20-39 anos de idade
Brasil, 1999-2010
(2012)(DUARTE et al., 2012)

o de analise utilizando modelo logit fracional.

no

capta foram inversamente associadas com as tax
homicidio.

Razdo de Dependéncia, Taxa de Urbanizacéo foram

associadas diretamente com as taxas de homicidjos.

As Variaveis Proporcao de alfabetizados, Proporgéao
da populagéo com baixa renda e Renda média ger

s de

A reorganizacao espacial dos

homicidios no Brasil e a tese da
interiorizacéo (2013)

(ANDRADE; DINIZ, 2013)

Analise exploratéria de dados espaciais
1

Tese ddanizacdo e disseminagéo da violénci

Estudo ecoldgico sobre suicidio
homicidio no Brasil (2014)
(BANDO; LESTER, 2014)

e Estudo Ecoldgico de regresséo linear multipla cq
fatores sécio demograficos e taxas de homicidi
nos estados Brasileiros.

n®O PIB Percapta, o Percentual de populagao Urban
bs Densidade Populacional e a Taxa de Desempre

foram nao significativas. Ja a Renda per capta f
Inversamente significativa e taxa de divérciosxata

de nascimentos foram diretamente significativas.

a, A
jo
Di

Determinantes dos homicidios n

Estado da Bahia, Brasil, em 200

(2014)(SOUSA; SILVA;
SOUZA, 2014)

0 Foi calculado o indice de Moran Global e foi

9 calculado o indice de Moran Local para a detecq

de clusters espaciais. Realizou-se a transformag;

variavel resposta taxa de homicidios, e a mesmg

modelada utilizando o modelo autorregressivo,
condicional (CAR).

Os dados apresentaram autocorrela¢é@o espacial
awariaveis Média de Moradores, Produto Interno Br
0 n (PIB) municipal e Percentual de Analfabetismo
foi apresentaram associacao inversa as taxas de

homicidio, e as variaveis indice Firjan de
Desenvolvimento Municipal — trabalho e renda,
Matricula no Ensino Médio e Média do Bolsa Fam
apresentaram associacao direta. Variaveis % jov¢

15 a 24, Dens. Demogréfica, propor¢éo de pobre

indice Firjan de Desenvolvimento Municipal —
educacdo ndo significativas.

As
ito

lia
2Ns
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Dos 35 artigos qupermaneceram na analise, 18 foram conduzidos fora d
Brasil e 17 sao de origem nacional. Entre os estugternacionais 9 foram conduzidos
nos Estados Unidos, 1 no Canada, 1 na Argentima, Coldbmbia, 1 no México, 1 na
Africa do Sul e 4 estudos foram multinacionais.

Foram usados 49 tipos de indicadores diferentesocexposicdo para o
desfecho homicidio ou crime violentdentre os indicadores que foram utilizados nos
estudos, nove deles, a saber, Percentual de divlotciseparagcdo por mil habitantes,
Percentual de Homens Jovens, Densidade de lojas cqueercializam bebidas
alcodlicas, Percentual de pessoas com assisté@i#, $ercentual de negros, indice de
GINI, Heterogeneidade Etnica ou Linguistica, Indie impunidade e Numero de
Matriculas no Ensino Médio tiveram concordancia seas achados, apresentando
associacdo direta com os desfechos de violénci&ro®©uwdois indicadores, Produto
Interno Bruto (PIB) e Taxa de Analfabetismo, tiveraoncordancia dos achados nos
estudos, mas com associacao inversa as taxasléeci@o A renda per capta nao esteve
associada ao desfecho em dois estudos.

Ao passo que nove indicadores que foram incluicdospelo menos dois
estudos, ndo apresentaram concordancia nos aclpmi®ra apresentaram associacao
direta, ora inversa, ou inda n&do evidenciaram @ss@e. S&0 eles: Percentual de mulher
como responsavel pela familia, Taxa de desemprgocentual de Imigrantes,
Densidade Populacional ou demogréfica, Baixa Réndarcentual de pobres, Baixa
Escolaridade, Percentual de Urbanizacéo, Percedéugbpulacdo jovem e Média de
moradores por domicilio. Vale ressaltar que vinbé@ indicadores foram utilizados em
um unico estudo, ndo havendo como comparar a aggocilesses indicadores.

O percentual de mulheres como chefe de familiatibzado, para explicar
eventos criminosos em estudos na Africa do Sul BREKE, 2010) e nos Estados
Unidos (WANG; ARNOLD, 2008). No primeiro desses sasi ndo foi encontrada
associacdo estatistica; nos Estados Unidos obssevassociacdo direta. Entretanto,
tais estudos adotaram unidades de anélise difsrardgrimeiro foi usado o Geocddigo
da incidéncia do crime e no segundo a taxa do setwitario. Vale ressaltar também
que diferentes covariaveis foram utilizadas cogom@nte na analise multivariada em
cada caso.

A densidade demografica apareceu em quatro estedtizados no Brasil
(LIMA et al., 2005) (RAMAO; WADI, 2010) (ARAUJO etl., 2010) (SOUSA;
SILVA; SOUZA, 2014) , tendo o municipio como uniédade analise. Contudo, as
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distintas metodologias dos estudos parecem afetaesultados: os que realizaram
andlise estatistica multivariada, com modelageracal ndo apresentaram associagao
significativa; e o0s que utilizaram modelagem simapleivariada, apresentaram
associacao significativa direta.

O indicador demografico média de moradores por didimi apresentou
divergéncia nos resultados das associacdes aouung#des de andlise diferentes:
municipio no primeiro estudo e unidade administeatio segundo. Observou-se ainda
que o estudo(SOUSA; SILVA; SOUZA, 2014) com assgamasignificativa inversa
langou mao de analise multivariada, modelo espaeia estuddRAMAO; WADI,
2010) com associacdo significativa direta adotodlisen exploratéria de dados
espaciais, ou seja, analisou a densidade demagr&fatadamente em relagcdo ao
desfecho estudado.

O percentual de urbanizacdo mostrou-se estatistitiEnmao significativo no
estudo de Chon (2012)(CHON, 2012) em que as ursddeeanalise foram paises e a
metodologia adotada foi a analise multivariada ddod, controlando pelo indice de
GINI e pelo GDP (indicador de producao equivaleeIB). Por outro lado, Andrade
et al. (2011)(ANDRADE et al., 2011) analisaram 389nicipios brasileiros a partir da
correlagdo de Spearman, e encontraram associagia dstatisticamente significativa
entre o percentual de urbaniza¢do e homicidio.

Um indicador bastante utilizado para predizer hddgioc foi a taxa ou
percentual de desempregados, tanto em estudosaai@nais (BREETZKE, 2010),
(COTTE POVEDA, 2012), (STROM; MACDONALD, 2007), (W¥G; ARNOLD,
2008), (MCCALL; PARKER; MACDONALD, 2008), quanto emacionais(PERES et
al., 2012). Esses artigos apresentaram em seucesompampla gama de metodologias.
(BREETZKE, 2010) utilizou modelagem espacial papaedicdo de homicidio, na qual
o local de ocorréncia constituiu as coordenadagyrgéioas do evento, mas nao
encontrou associacao significativa ao controlargmcentual de divércios, percentual
de individuos 6rfaos por parte de pai, percentwalcidaddos nédo Sul-Africanos e
percentual de homens jovens. MCCALL et. al (20@8pndo metodologia de séries
temporais, também néo verificaram associacéo gigtiifa entre homicidio e a taxa de
desemprego em cidades americanas com mais de delmabriantes, ajustando como
covariaveis de controle o percentual de familiagixab da linha da pobreza, a
desigualdade, o percentual de criancas que namvieen ambos os pais, e o percentual

de negros.
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Por outro lado, COTTE POVEDA (2012) investigou hoitlio em estados
da Colébmbia através de andlise multivariada de slagloobservou significancia
estatistica direta entre esses eventos e a tadeseenprego, quando controlado por PIB
(Produto Interno Bruto), hectares de coca cultigaglindice de GINI.

Outros dois estudos, conduzidos por STROM & MACDQBA(2007) e
WANG & ARNOLD (2008) em estados e cidades amerisanm@spectivamente,
corroboraram os achados de COTTE POVEDA (2012) bsergar associagao
significativa entre desemprego e homicidio. O phimaitilizou a regressao linear
multivariada, com funcdo Binomial negativa, cordrmlo por agregacdo familiar; o
segundo analisou os dados com a metodologia dear@nfes principais e encontrou
associagao entre um fator composto por varios addies sociais e homicidio.

No Brasil, PERES et al. (2012) averiguaram sigaifia estatistica para a
taxa de desemprego ao analisar os homicidios nacipiinde Sao Paulo. Esses autores
usaram analise de série temporal e controlaram rducdimento utilizando os
indicadores taxa de encarceramento, acesso a darfago e atividade policial como
covariaveis.

Por fim, entre os indicadores que apresentaraprgiwncias nas associacdes
dos artigos analisados, destaca-se o indicadomla baixda, que ora esteve associado
diretamente aos homicidios e ora esteve assoaiadosamente.

Observou-se ainda que os artigos contemplaramdaerigécnicas e métodos
para analisar as associacfes estatisticas enti@aied homicida e os indicadores
socioecondmicos. Abaixo é mostrado o Quadro 3 carbj&tivo de resumir os tipos de
analises estatisticas utilizadas, bem como pretemdmformar as analises mais

frequentes.
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Quadro 3: Numero e percentual de artigos de acordcom a metodologia utilizada
Método N %
Modelos Lineares Generalizados, distribuicdo BirabNegativa 5 14,3
Analise Exploratéria de Dados Espaciais 5 14,3
Modelo de autocorrelacéo espacial (CAR) 4 11,3
indice de Moran 3 8,5
Andlise envoltdria de dados 2 5,6
Regressdo de minimos quadrados ordinarios 2 5,4
Modelo de Série Temporal 2 5,6
Taxas Bayesiana Globais e Locais 1 2,9
Modelo CAR Bayesiano 1 2,9
Modelo de Regressdo Multinivel 1 2,9
Regressao geograficamente ponderada 1 29
Modelo de anélise multivariada 1 2,9
Regresséo por Madxima Verossimilhanca 1 2,9
Teste F, Andlise de Variancia. 1 2,9
Método de K-Médias para conglomerados 1 2,9
Andlise de componentes principais 1 2,9
Analise de conglomerados, Odds Ratio. 1 2,9
Estimador Bayesiano Empirico 1 2.9
Coeficiente de correlacédo de Spearman 1 29
Total 35 100,00
Discussao

A abordagem do tema violéncia, em particular do ibitho, e de suas
relacbes com fatores estruturais e sociais é raudtibl e de causalidade complexa
(MINAYO, 2006). Em razdo dessa complexidade diversstudos almejam contribuir
para um melhor entendimento dos processos causatirgoléncia e de seus impactos
na saude. Contudo, tais estudos esbarram em umeadsélimitacbes metodoldgicas,
conceituais e também sdo prejudicados pela faltanfbemacdes de livre acesso
disponiveis nas bases de dados secundarias, aqastguais extraem os dados para
suas analises.

As limitac6es metodoldgicas podem impactar diretamaos resultados dos
estudos, inferindo associacfes estatisticamenteifisajivas entre os indicadores

estudados e os homicidios, invertendo associagdesnda resultando na falta delas.
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No ambito metodoldgico deve-se considerar explivgiate a possivel importancia do
arranjo espacial das localidades estudadas naarBWILEY; GATRELL, 1995), pois
a falta de método que contemple a distribuicdo aéspalos homicidios, que n&o
necessariamente é aleatéria, pode levar a erriogedéncia.

Outro aspecto metodoldgico a ser considerado noslas aqui incluidos
consiste em observar que nem sempre sao aplicadksea multivariadas para avaliar
associacdo entre indicadores sociais e homicidm.céntrario, sdo frequentes as
analises bivariadas nas quais se avalia a ocoar@ecihomicidio em relacdo a cada
variavel, uma a uma, impossibilitando a identif@acle fatores de confusdo que podem
modificar as associa¢gfes, pois ndo existem vasdadei controle na andlise que
possibilitem tratar esse problema (GORDIS, 2009TRMAN et al., 1987).

Mesmo quando o método é aplicado correta e adeougande, aspectos
conceituais raramente sao observados, visto giteratlira sobre violéncia langca mao
de diversos modelos te6ricéBRICENO-LEON, 2005; DE SOUZA MINAYO; DE
SOUZA, 1990) na tentativa de estabelecer conceitertle as relagdes entre violéncia e
as diversas questdes macro sociais estruturangesrowlvem essa relacdo, mas essas
teorias ndo s&o claramente utilizadas a luz doscaddres socioecondémicos
disponiveis.

Tais modelos tedricos ndo sdo adaptados em fungdo irdlicadores
existentes nas bases de dados, relacionando adidadar com o respectivo conceito
estabelecido em tais modelos, por outro lado, talcpeao propostos novos modelos
tedricos e epidemiolégicos que permitam ajustar etosd estatisticos baseados em
aspectos conceituais.

Uma questéo recorrente nos estudos analisadogspeito aos indicadores
utilizados, pois, de acordo com Jannuzzi (JANNUZZI01), um indicador social deve
ser uma medida quantitativa dotada de significadiaksubstantivo e, além disso, tais
indicadores devem apresentar propriedades basmas validade e confiabilidade, ou
seja, devem refletir de fato o conceito abstratiue o indicador se propde. Quando se
utiliza como indicador o Numero de Matriculas nacsio Médio em uma dada regiao,
tal medida néo reflete de forma clara um conceit® sg deseja avaliar em se tratando
de dados educacionais, uma vez que nao relatigiza guantitativo pelo numero de
criancas em idade escolar do ensino médio.

Existe ainda uma importante limitacdo nos estudmsonais no que diz

respeito a analise quantitativa de dados epidegimié, visto que ndo se dispde, no
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pais, de sistemas informatizados de acesso pulmitoinformacgdes do judiciario e da
policia por municipio ou por menor area de agregacédmo setores censitarios, por
exemplo, relativas a apreensdo de drogas e armé&sgdetaxa de encarceramento,
dentre outras (SOUSA; SILVA; SOUZA, 2014). Tambémexistem dados que
contemplem as questdes sociais e culturais, codicakiores de equipamentos culturais
por habitantes nos municipios.

Diante do aspecto multifatorial em que esta insera dindmica de
ocorréncia dos oObitos por homicidio, observa-seagoemplexidade conceitual do tema
em foco aponta para a necessidade da articulagadidersos campos que compde o
objeto em estudo, buscando a compreensdo maisungdeafa das condi¢cées que
cooperam para 0 aumento ou para a reducdo dassrportesse tipo de causa.

Considera-se que, embora este estudo contribuadpamuir a lacuna de
artigos de revisdo que objetivem caracterizar lag@es das variaveis macroestruturais
com os homicidios, faz-se necessario informar dorlesobre as suas limitagdes,
notadamente aquela advinda da nao inclusdo desrn@p gratuitos e de dissertacdes e
teses, 0 que leva a relativizacdo dos presentesiash

Todavia pode-se concluir que a pergunta supraciadgatulo desse artigo
esta longe de ser respondida, pois embora sejaim@davanco quanto a producéo
cientifica sobre o tema e o conhecimento produzigioda faltam lacunas do
conhecimento acerca do tema a ser preenchida®lagées entre as for¢cas sociais que

interagem com a violéncia.
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7.2 Artigo 1l

Modelo conceitual-epidemioldgico para associacdeendicadores socioecondémicos
e taxas de homicidio.

Carlos Augusto Moreira de Sousa, Cosme MarcelaBarPassos da Silva, Edinilsa

Ramos de Souza.

Introducao

A violéncia é um tema complexo e multicausal, qaenstre de fatores
historicos, culturais, estruturais, contextuaispjeoturais, interpessoais e subjetivos,
mentais e biologicos. Esse fendmeno se relaciondamio, a aspectos micro e
macrossociais (MINAYO; SOUZA, 2003). Dentre as dsas formas de violéncia o
homicidio se caracteriza como o principal indicadorque tange tanto a severidade
quanto a pluralidade das violéncias presentes eansaciedade.

Diversos autores buscaram analisar estatisticamastaelacdes entre
indicadores socioecondmicos e as taxas de homjdétigando mao de algumas teorias
causais para essas associacfes, como a teorissal@atezacdo social (GRUBESIC;
MACK; KAYLEN, 2012), teoria da privacao relati(BLAU; BLAU, 1982), teoria da
coesao social (TCHERNI, 2011), dentre outras.

Apoés revisdo da bibliografia que analisa as relagéetre indicadores
socioecondmicos e os homicidios verificou-se qustex importantes divergéncias nos
achados desses estudos, uma vez que ora esseadimdg estdo associados
diretamente, ora estdo associados inversameng€onesmo sequer estao associados a
ocorréncia do homicidio.

Como exemplo da divergéncia nos achados, podetae @iindicador
percentual ou taxa de desempregados, que em esttdasacionais (BREETZKE,
2010), (COTTE POVEDA, 2012), (STROM; MACDONALD, 200 (WANG;
ARNOLD, 2008) e em estudos nacionais (PERES e@l2), apresentou direcéo das
associacOes estatisticas ndo concordantes.

Diante da complexidade multicausal do tema e da®rgincias das
associacdes observadas nos estudos, o preseradrédam como objetivo propor um
modelo conceitual epidemioldgico para avaliar ape@sgsdo entre um indicador de
desigualdade, lancando méo do indice de Gini cotposicao e as taxas de homicidios

representando o desfecho, controlando o efeitedeid covariaveis socioecondmicas.
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Apesar da complexidade ja citada, optou-se por iaval
epidemiologicamente somente a associacdo entredioeirde Gini e as taxas de
homicidio, j& que se pretende posteriormente gueodelo contendo os indicadores
propostos seja aplicado a dados quantitativos digps em base de dados secundarias
de acesso aberto. Além desse fator, espera-se guadelo sugerido posteriormente
faca parte de um modelo conceitual mais complexoalparque outros aspectos, como
por exemplo, aspectos demogréficos, que estaodummutan outras teorias conceituais

gue néo as discutidas nesse trabalho.

Metodologia e fonte de dados

ROTHMAN et al. (1987) afirmam que uma varidvel a@@ como
confundidora pode até mesmo modificar a direcaoumhe efeito, além de levar a
superestimacao ou subestimacéo do efeito entrpasigfio e o desfecho estudados. Por
outro lado se o fator representa um passo na ca@eisal entre a exposicao e o
desfecho ndo deve ser tratado como confundidor,smagomo mediador desse efeito
(GREENLAND; NEUTRA, 1980).

No presente estudo foram utilizados os diagramasats que permitem
compreender confundimento e auxiliam na escolha adasriaveis para ajuste na
analise de regressao. O uso dos diagramas causa@&gigemiologia permite através de
regras especificas obter um conjunto de condicienéws suficientes e minimamente
suficientes para controlar o viés. Foi utilizadopoograma DAGitty (TEXTOR;
HARDT; KNUPPEL, 2011)baseado em um browser para criar, editar e analisar
modelos causais (também conhecido como grafos iadcldirigidos ou redes
Bayesianas causais).

Em um diagrama causal, os caminhos diretos entie dariaveis, A e B,
tipificam a associagao causal entre A e B, poroolailo, os caminhos ndo diretos entre
essas variaveis podem indicar uma fonte de assmcingdequada. Esses caminhos nao
causais sdo denominados de caminhos pela portedasleQu seja, partindo-se de B
(porta de tras) até A, observa-se um ancestral Bo(@) que esta associado tanto a A
quanto a B, nesse caso ha confundimento, ja qu@sanabexposicdo e o desfecho,
compartiiham uma causa (covariavel C) em comum (TESRR FAERSTEIN;
STRUCHINER, 2016).

Dessa forma, objetivando controlar o confundimeséo faz necessario

eleger um grupo de covariaveis que possibilite id@g todos os caminhos pela porta de
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tras, porém mantendo desbloqueados todos os deamishos causais que relacionam
a exposicao e o desfecho.

Na selecdo das variaveis para o diagrama causaitifiiado o conceito
proposto por Jannuzzi (JANNUZZI, 2001) de que ddador social € o elo entre os
modelos explicativos da teoria social e a evidémergpirica dos fendmenos sociais
observados e que a validade de um indicador camelgpao grau de proximidade entre
0 conceito e a medida, ou seja, consiste na cauiido indicador de refletir o
conceito a que se propde a representar.

O aspecto conceitual da selecdo das variaveisofteado pelas teorias da
vulnerabilidade social, capital Social, capital Huwm, privacdo Relativa,
desorganizacao social e coesédo social e as dinrnmtarativas entre essas teorias
(ABRAMOVAY, 2002; GRUBESIC; MACK; KAYLEN, 2012; LANGONI, 2005). Os
aspectos conceituais de cada teoria que servelitdica entre o indicador selecionado
e 0 objeto em estudo, ou seja, a violéncia por biaini serdo discutidos mais a frente
apos os resultados.

As variaveis estdo contidas no banco de dados Adas do
desenvolvimento Humano (PNUD)(UNITED NATIONS DEVELOPMENT
PROGRAMME; FUNDA(;AO JOAO PINHEIRO; INSTITUTO DE PESJISA
ECONOMICA APLICADA, 2013) e no Censo Demogréfico 8610 do Instituto
Brasileiro de Geografia e Estatistica (IB&HBtlas do censo demografico 20107, 2013)
para o ano de 2010 e contemplam os municipiosad@stdo Brasil como unidades de
andlise. Seguem abaixo as descri¢bes das variaveis:

indice de Gini (Exposicdo): Mede o grau de desipdé existente na
distribuicdo de individuos segundo a renda doraicjher capita. Seu valor varia de 0,
qguando nao ha desigualdade (a renda domiciliacgg@ta de todos os individuos tem o
mesmo valor), a 1, quando a desigualdade é m&dpenés um individuo detém toda a
renda). O universo de individuos é limitado aquedge vivem em domicilios
particulares permanentes16.

Taxa de desocupacdo 10 anos ou mais - Percentugbodalacao
economicamente ativa (PEA) nessa faixa etaria giav& desocupada, ou seja, que nao
estava ocupada na semana anterior a data do Cemsmyicifico, mas havia procurado
trabalho ao longo do més anterior a data dessaligasq

Percentual de pessoas vulneraveis a pobreza eagtargmais de uma hora

até o trabalho - Razéo entre as pessoas que vivedomicilios vulneraveis a pobreza
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(com renda per capita inferior a 1/2 salario minideoagosto de 2010) e que gastam
mais de uma hora em deslocamento até o local bigh@e o total de pessoas ocupadas
multiplicado por 100.

Percentual de méaes chefes de familia sem ensimarfental completo e
com filhos menores de 15 anos - Razdo entre o murder mulheres que séo
responséaveis pelo domicilio, ndo tém o ensino fonafeal completo e tém pelo menos
1 filho de idade inferior a 15 anos morando no ddinie o numero total de mulheres
chefes de familia multiplicado por 100.

Renda per capita média - Razdo entre o somatériemtda de todos os
individuos residentes em domicilios particularesmamentes e o numero total desses
individuos.

Percentual de Negros - Razéo entre os individuessguleclararam pretos
ou pardos e o total de individuos segundo todataasificac6es de cor da pele.

Percentual da populacdo de 6 a 17 anos de idageefrttando o ensino
basico que ndo tem atraso idade-série - Razao@ntimero de pessoas de 6 a 17 anos
frequentando o ensino basico regular seriado (fmedtal + médio) sem atraso idade-
série e o numero total de pessoas nessa faixa étdguentando esse nivel de ensino
multiplicado por 100.

Taxa de atendimento escolar da populacdo de 6amd¥ de idade - Razdo
entre populacdo de 6 a 17 anos de idade que dstguentando a escola, em qualquer
nivel ou série e a populacao total nesta faixasetaultiplicado por 100.

Expectativa de anos de estudo aos 18 anos de idddenero médio de
anos de estudo que uma geracgao de criangas gessagra escola devera completar ao
atingir 18 anos de idade, se os padrdes atuaisaséivierem ao longo de sua vida
escolar.

Ja a Taxa de Homicidios (Desfecho) foi definida coanrazdo entre o
namero total de o6bitos por homicidio da populac&oidhde X sobre o total da

populacdo da mesma faixa etaria, multiplicado @&.A00 habitantes18.
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Resultados Grafo 1 — Modelo Conceitual epidemioldgico er@iai e Taxa de homicidios para ajuste de confundime reducao
de viés.
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O modelo conceitual proposto para avaliar o efddodesigualdade como
exposicdo para o desfecho taxa de homicidio, segamdetodologia de grafos aciclicos
direcionados (DAG), apontou dois possiveis conjsiat® variaveis que se deve ajustar
em um modelo multivariado para reduzir o confunditoe O primeiro conjunto de
variaveis minimamente suficientes € formado porald& desocupacdo de 10 anos ou
mais, Renda média per capita, Percentual de pessbasraveis a pobreza e que
gastam mais de uma hora até o trabalho, Percetuatdes chefes de familia sem
fundamental completo e com filhos menores de 15 artoxpectativa de anos de estudo
aos 18 anos de idade.

Ja o segundo grupo de varidveis proposto pelo DAmposto pelas
varidveis Taxa de desocupacédo de 10 anos ou nmenslaRnédia per capita, Percentual
de pessoas vulneraveis a pobreza e que gastamdeaisna hora até o trabalho,
Percentual de mées chefes de familia sem fundahuvamtgleto e com filhos menores
de 15 anos, Expectativa de anos de estudo ao$&landade e percentual de negros.

As variaveis apreensdo de armas e drogas, invegtimam seguranca
publica e reducdo da impunidade foram incluidasnoedelo como ndo mensuradas a
fim de representar que outros caminhos causais rfice 0 proposto, ou seja,
desigualdade levando ao homicidio, poderiam sduighms no diagrama causal caso

houvesse a informagéo, ou até mesmo nessa deeian@o medidas.

Discussao

O modelo epidemiolégico conceitual permitiu seguicaminho oposto ao
realizado em diversos estud¢d.EINSCHMITT; WADI; STADUTTO, 2009; LIMA
et al., 2005; SOUSA; SILVA; SOUZA, 2014) que buscaridentificar as causas dos
homicidios analisando diretamente as associacdesisésas encontradas em seus
achados. Ou seja, a partir de aspectos das tesw@ais o presente estudo buscou
elencar os indicadores que representam a dialdésmualdade de renda e violéncia
homicida. Dessa forma a interpretacdo dos achades sger feita no marco tedrico
inicial a que se propde o0 modelo e ndo puramerdeda® nos achados de associacdes
estatisticas.

Por outro lado, a técnica de grafos aciclicos girexlos possibilitou
analisar quais os indicadores sdo potencialmeméuididores da associagcéo entre

desigualdade e as taxas de homicidio, propondamncmte, segundo as teorias de
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probabilidades condicionais na qual os DAGs seeranrt, quais sdo 0s conjuntos de
indicadores que devemos ajustar a analise estatésim o objetivo de reduzir o viés.

Faz-se muito importante informar que o processajdste e controle dos
indicadores utilizando os diagramas aciclicos dggiropde um passo a frente do que
tem sido utilizado nos estudos anteriores, umaquez permite incluir no modelo um
namero reduzido de indicadores, facilitando a pretacdo de achados devido a
parcimbnia na selecdo de variaveis.

E importante discutir indicador por indicador ammio o0 aspecto
qualitativo relacionado a ele. A relacdo causateent indice de Gini e as taxas de
homicidio foi proposta segundo a teoria da privagdativa, que conforme descreve
Bricefio-Le6n(BRICENO-LEON, 2012), citando K. Marx que “... unp@ssoa pode
viver em uma cabana e néo sentir-se mal até gaeceapgtruido um palacio ao lado”.
Blau & Blau(BLAU; BLAU, 1982) atribuiram a criminalidade a dgsaldade e a partir
disso outros estudos corroboraram esses achado3NAYABER; LEDERMAN;
LOAYZA, 2002).

A Taxa de desocupacao 10 anos ou mais esta dimrgia@esociada a renda
meédia per capita e ao indice de Gini. Uma vez qugumento do numero de
desempregados incide, tanto sobre os rendimentgsoplalacdo, quanto aumenta a
desigualdade de renda existente. Estudos sugeremm egtrutura do desemprego afeta a
relacdo entre a distribuicdo individual de renditosrdo trabalho e a desigualdade da
distribuicdo de rendimentos domiciliares per cgittaMOS, 2007).

O Percentual de pessoas vulneraveis a pobreza gagteem mais de uma
hora até o trabalho esta associado a renda, perso excessivo de deslocamento para
o trabalho se torna um limitador da ascensao sdeiaidividuo, podendo comprometer
a busca pessoal por melhores condi¢cbes de viday pomexemplo, a participacdo em
cursos profissionalizantes e na melhoria da esdald& de maneira geral. Essa situacao
colabora para que nédo se diminuam as desigualdatespalmente entre 0os mais
jovens, que enfrentam falta de oportunidades syagiondmicas e culturais advindas
do Estado ou da socieda(RIBEIRO; SANTOS JUNIOR; OBSERVATORIO DAS
METROPOLES, 2007).

O Percentual de maes chefes de familia sem o efisidamental completo
e com filhos menores de 15 anos esta incluso n@lmednceitual em virtude de vérios
motivos, dentre 0os quais podemos citar o fato gemulheres, principalmente as mais

jovens, recebem em meédia salarios menores do quéoogns, isto é sofrem
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discriminacdo no mercado de trabalho. Paes de 8atr@al (BARROS et al., 2006)
afirmam que em 2005 homens com a mesma caractarggdiservavel e inseridos no
mesmo segmento de trabalho que as mulheres reeebiaBma remuneracdo 56%
maior.

Um aspecto importante a ser mencionado se refefat@ae que mulheres
na condi¢cdo de chefe de familia, com baixa escizslde e ainda com filhos menores
gue 15 anos gozam de marcada vulnerabilidade opanfio contam com seus conjuges
presentes no casamento, ou 0S mesmos talvez namnesem condicbes de
contribuirem efetivamente para o sustento da fapplbdendo se caracterizar como um
problema de desorganizacéo social.

Outro fator notadamente importante nesse context@fere ao percentual
de negros como indicador social pertencente atessa&ausal. Tal como as mulheres,
0S negros também sofrem discriminacdo no mercadwoatbalho e recebem salarios
menores quando comparados aos brancos (BARROS.,eR(#l6). Esses autores
informam ainda que ha diferenciais raciais impdgarentre negros e brancos como,
por exemplo, o fato de negros terem maior prolddde de morrerem antes de
completar um ano de idade, menor probabilidadeatpiéntar creche, apresentar taxas
de repeténcia escolar mais alta e por isso tem chaisce de abandonar os estudos em
séries escolares menores quando comparados agsdiran

A escolaridade € um tema recorrente quando se ademedliar a
desigualdade de renda no Brasil. Diversos estudtem dessa tematica e, talvez um
dos primeiros autores, no campo da economia, aaksbs efeitos da escolaridade
sobre a renda seja Carlos Lang@ANGONI, 2005). Esse autor considera o impacto
da educacéo na renda e utiliza a teoria do cdpitano como alicerces de sua anélise.

Nesse sentido, a relacdo entre escolaridade e mrgacente a teoria do
capital humano, foi corroborada em um estudo quaiav se o incremento da
escolaridade resulta em um aumento da renda. @sleghndicam que, independente
da idade, essa hipotese se confirma, especialmestgrupos de maior escolaridade
(BALASSIANO; SEABRA; LEMOS, 2005).

Os indicadores utilizados no modelo conceitual @pidlogico proposto se
inter-relacionam, apresentam interse¢fes e precsgmnanalisados a luz das diversas
teorias apresentadas no decorrer do texto. A @oveglativa citada no texto é apontada
como uma negacao de direitos sociais, ocasionamaosensacao de nao pertencimento

comunitario, ou seja, acarreta uma baixa coesaal € grupos vulneraveis.
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Logo, os determinantes sociais em saude se apagsenbmo uma
importante teoria acerca da condicdo de vida quopulacdo esta exposta e seus
possiveis problemas para a sociedade. O modeloatigien e Whitehead e o de
Diderichsen permitem identificar politicas, comlgedivo de minimizar os diferenciais
sociais originados pela posicédo social dos indivéde grupogBUSS; PELLEGRINI
FILHO, 2007).

Um dos niveis desse modelo de atuagcdo estd reda@doao nivel dos
macros determinantes, através de politicas maandetoas e de mercado de trabalho,
e de promocdo de uma cultura de paz que visem rmaopey um desenvolvimento
sustentavel, reduzindo as desigualdades sociaisoeOmicas, além das violéncias
(BUSS; PELLEGRINI FILHO, 2007).

Porém é importante citar que o presente estud@reiende ser um modelo
explicativo completo para a questdo dos homicidomss abarca somente uma das
possiveis causas do fenbmeno estudado. A questdesilzualdade é colocada como
importante no decorrer do texto, mas vale a pessal@ar que ndo se pretende afirmar
relacdo de causa-efeito entre esse indicadoraxas tle homicidio.

Tampouco este modelo pretende ser o Unico a ekpdicelacdo entre
desigualdade e os homicidios na populagdo, ja qoforne mencionado no texto a
complexidade e multicausalidade do fendmeno aesnreliversas formas de pensar e
analisar essa cadeia causal, podendo haver diviensaas de avaliar e propor essa
relacdo entre violéncia letal e desigualdade.

Deve ser considerada uma limitacdo do estudo, @ dat modelo né&o
abarcar outras importantes dimensdes ja menciomedbieratura anteriormente, que o
tornaria um pouco mais factivel, como uma discussdéce fatores demograficos e a
violéncia, outras questdes como a impunidade, apé@ede armas e drogas e também o
investimento em seguranca publica, ja foram descri literatura como associadas as
mortes por homicidio(BUSS; PELLEGRINI FILHO, 2007; NADANOVSKY;
CUNHA-CRUZ, 2009; PERES et al., 2012).

Consideracoedinais
O modelo proposto, apesar de apresentar limitagd@®ntes, tanto a
metodologia, quanto a dificuldade real de se tesmggnder a dindmica da ocorréncia do

evento estudado, conseguiu inferir quais indicalai®everiam fazer parte da analise
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estatistica multivariada posterior, utilizando etemos trazidos a luz da epidemiologia
para controlar o viés.

O objetivo de sugerir um modelo que trate as aggdes estatisticas entre
indicadores socioecondmicos e homicidios logrouoési medida que se puderam
avaliar quais séo os fatores podem aumentar a lpfiolaale de ocorréncia homicidios
e, dessa forma colaborar para a criagdo ou maréidel®g;localidades n&o violentas.

Vale a pena ressaltar que nem todos os casos deitliontem relacdo com
a questdo econbmica, destarte o presente modeaeas proximamente das questbes
do crime de homicidio relacionado desigualdade efeda, que pode levar a um
comportamento de maximizacao do lucro através dgodamentos ilicitos gerados a
partir da perspectiva da vulnerabilidade sociale guodem levar individuos nessa
situacdo a optar por outro caminho mais lucrative Q caminho do emprego legal
(CANO; SANTOS, 2007).

Por outro lado, apesar do censo comum de que existea maior
probabilidade de que, na falta de oportunidadeaideg satisfatérias, os individuos
possam vir a cometer crimes, por fim, € a escaildavidual que prevalecera, mesmo
que o individuo esteja inserido em um contexto dmerabilidade e privacdo de
direitos. Logo essa probabilidade deve ser exteajaopara a populacdo e ndo para o
individuo (SZKLO; NIETO, 2014).
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7.3 Artigo 11l
Estudo espaco-temporal dos homicidios e da dedigglde renda no Estado do Para
Autores: Carlos Augusto Moreira de Sousa, CosmecdllarFurtado Passos da Silva,

Edinilsa Ramos de Souza.

Introducao

Em todo o mundo, quase meio milhdo de pessoasnild7perderam a vida
em consequéncia de homicidios dolosos no ano d2 @@lb total desses obitos 35%
vitimizaram homens de 15 a 29 anos. Na regido daérikas do Sul e Central a taxa
desse tipo de 6bito em 2012, foi quatro vezes maimr a taxa média global, e o
principal meio utilizado para perpetrar esse tipoadresséo foi a arma de fogo, com
66% das mortes, ja na Europa esse tipo de mecargénioi utilizado em 13% das
ocorrénciagUNITED NATIONS OFFICE ON DRUGS AND CRIME, 2013).

No Brasil a taxa de homicidios por cem mil habearem 2013 foi de 28,2 e,
apesar da queda das taxas entre os anos de 2003 ,e02valor atual € préximo ao do
patamar observado em 2003 que foi de 28,8 6bits qgada cem mil habitantes. Essa
oscilacdo da taxa do pais se deve muito a alterdegmwsicao dos Estados Brasileiros
quanto as taxas de homicid{WgAISELFISZ, 2014).

Nos estados brasileiros importantes mudancaseveont em 2002, o Estado
de Séo Paulo passou de 5° (38,0/100.000) para mu@#°em 2012 (15,1/100.00) no
que tange as taxas de homicidio, enquanto queanl&sdb Para, analisado no presente
estudo, passou de 19° (18,4/100.000) para o 7¢ (4da//100.000), ou seja, ocorreu
um aumento de mais de 100,0% nas taxas de ébitdsopacidios no Para na década
mencionada e inversdo nas posicdes de maiores ¢mtaes os estados do sudeste e
norte/nordest@VAISELFISZ, 2014).

Em virtude da magnitude da violéncia letal que ltasmos Obitos por
homicidio, esse tema se tornou objeto de estudpaute dos pesquisadores em saude
publica em varias partes do mun@l.GAR; AITKEN, 2011; WIEBE et al., 2009;
WOLF; GRAY; FAZEL, 2014) e especialmente no Bra8ARATA; RIBEIRO;
SORDI, 2008; GAWRYSZEWSKI; COSTA, 2005; SANTOS; BBELLOS; SA
CARVALHO, 2006). Parte desses estudos analisoweaé&mtcia desses eventos a luz de
indicadores socioecondémicos, como a desigualdadeciada, por exemplo. Porém
existem divergéncias e lacunas no conhecimento tguas associacfes entre

indicadores socioecondmicos e 0s homicidios neatitea, pois 0s mesmos indicadores
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ora estdo associados diretamente, ora inversamasgeciados aos homicidios
(GAWRYSZEWSKI; COSTA, 2005; LIMA et al., 2005; SOBSSILVA; SOUZA,
2014).

Em virtude do mencionado anteriormente justificas®ceder com a
investigacdo a medida que o Estado do Para apoesentas crescentes de homicidios
na ultima década e a relacédo entre desigualdadenda e a violéncia homicida precisa
ser mais bem compreendida. Logo, 0 presente esardopor objetivo realizar um
estudo de associacao entre as taxas de homicididgsdéce de Gini no Estado do Para,

tanto em jovens quanto na populacao geral.

Materiais e Métodos

O estudo é do tipo ecologico e as unidades desani@iam os municipios
do Estado do Para. A variavel resposta (desfecloop@&mero de obitos por homicidio
em cada municipio do Para, relativizado por suges/a populacdo para cada ano, no
periodo de 1998 a 2012. Foram consideradas naarm@piopulacdo geral e a populacéo
jovem, de 15 a 29 anos, a fim de comparar dostasmd.

Os Obitos por homicidio e a populacdo de cada rpiajcno periodo
estudado, foram extraidos do Sistema de Informac8ebre Mortalidade
(SIM/DATASUS). Os oObitos estdo classificados na 1€%isdo da Classificagdo
Estatistica Internacional de Doencas e Problemdaci@eados com a Saude como
“Causas Externas de Morbidade e Mortalidade", agngnto X85 a Y09, recebem o
titulo genérico de Agressoes.

Os diagramas causais foram utilizados para auxi controle do
confundimento e na escolha das covariaveis parsteajda analise de regressao.
Utilizando-se regras pautadas na teoria da pradabe, estimou-se um conjunto de
condicionamentos suficientes e minimamente sufieepara controlar o possivel viés
da associacdo entre o indice de GINI (exposi¢da) mntagem de homicidio por
municipio (desfecho) (GREENLAND; PEARL; ROBINS, B9 Foi utilizado o
programa DAGitty(TEXTOR; HARDT; KNUPPEL, 2011paseado em um browser
para criar, editar e analisar modelos causais @amionhecido como grafos aciclicos
dirigidos ou redes Bayesianas causais).

As covariaveis foram testadas no modelo causal gquasoram estimadas
como sendo parte do conjunto de condicionamentdEiesues e minimamente

suficientes foram incluidas como controles de codifmento para realizacdo da analise
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de regressdo e abarcaram o conceito proposto pouza (JANNUZZI, 2001) que
consiste na capacidade do indicador de refletorzeito a que se propde a representar
e foram norteadas pelas teorias da vulnerabilidambal, capital Humano, privacao
Relativa e desorganizacédo so(EBRAMOVAY, 2002; LANGONI, 2005; TCHERNI,
2011).

As covariaveis utilizadas na regressao e seoriicio de definicdes estdo
contidos no banco de dados do Atlas do desenvohtomidumano (PNUDJUNITED
NATIONS DEVELOPMENT PROGRAMME; FUNDACAO JOAO PINHRO;
INSTITUTO DE PESQUISA ECONOMICA APLICADA, 2013) e on Censo
Demogréfico de 2000 do Instituto Brasileiro de Gafig e Estatistica (IBGE)Atlas
do censo demografico 2000”, 2003), se referem an2890, exceto para a variavel
“Percentual de pessoas vulneraveis a pobreza egagtam mais de uma hora até o
trabalho”, considerada para o ano de 2010, poisn@esio contém dados para o0 ano
2000, e contemplam os municipios brasileiros conidades de analise.

O desfecho foi representado pelo nimero de 6poromicidio em cada
municipio no periodo de 1998 a 2012 e foi relasigiz pelo log da populagéo
equivalente a cada ano e municipio, extraidos dwdde dados do Sistema Unico de
SaudgDATASUS).

Abaixo sdo caracterizadas as covariaveis de centwmlindice de GINI
(Exposicao):

indice de Gini (percentual): Mede o grau de desitade existente na
distribuicdo de individuos segundo a renda doraicpier capita. Seu valor varia de 0,
guando nao ha desigualdade (a renda domiciliacgg@ta de todos os individuos tem o
mesmo valor), a 100, quando a desigualdade € maf@penas um individuo detém
toda a renda). O universo de individuos é limitadaeles que vivem em domicilios
particulares permanentes.

Taxa de desocupacdo 10 anos ou mais - Percentugbodalacao
economicamente ativa (PEA) nessa faixa etaria giav& desocupada, ou seja, que nao
estava ocupada na semana anterior a data do Cemsmyicifico, mas havia procurado
trabalho ao longo do més anterior a data dessaligasq

Percentual de pessoas vulneraveis a pobreza eagtagmais de uma hora
até o trabalho - Razao entre as pessoas que vivedomicilios vulneraveis a pobreza

(com renda per capita inferior a 1/2 salario minideoagosto de 2010) e que gastam
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mais de uma hora em deslocamento até o local bighi@e o total de pessoas ocupadas
multiplicado por 100.

Percentual de maes chefes de familia sem ensimarfuental completo e
com filhos menores de 15 anos - Razdo entre o murder mulheres que sé&o
responsaveis pelo domicilio, ndo tém o ensino foneseial completo e tém pelo menos
1 filho de idade inferior a 15 anos morando no ddinie o numero total de mulheres
chefes de familia multiplicado por 100.

Renda per capita média - Razdo entre o somatériemtda de todos os
individuos residentes em domicilios particularesmamentes e o numero total desses
individuos.

Percentual de Negros - Razéo entre os individuessguleclararam pretos
ou pardos e o total de individuos segundo todataasificac6es de cor da pele.

Expectativa de anos de estudo aos 18 anos de idsldenero médio de
anos de estudo que uma geracgao de criangas gessagra escola devera completar ao
atingir 18 anos de idade, se os padrfes atuaisasgiverem ao longo de sua vida
escolar.

Ja a numero de Homicidios (Desfecho) foi definidmo o numero total de
Obitos por homicidio da populacéo de idade X (P9 @ara 0s jovens e numero total de
Obitos para a populacéo geral) no ano t e no npiaiti

Foi utilizado o modelo de regressdo espaco-tempBealesiano para
analisar a associagcao entre o indice de Gini entagem de 6bitos por homicidio.
Definiu-se como ¥ = niumero de 6bitos por homicidio no municipio iamw t, onde i =
1,..., 144 municipios no Parad e t = 1,...,15 ap@siepresentou 0 numero médio de
Obitos de jovens por homicidio no municipio i n@ @anDessa forma, Y € modelada
como ¥y | Wt ~Binomial Negativa (4 ©) e o preditor linear que incorpora as
covariaveis e os efeitos espaciais e temporais adelm pode ser escrito como
(BLANGIARDO et al., 2013):

M
n, =log(p,)= a+ Z B, X + 0, +v,+y,+ b, + Offset (log(pop,,))
m=1

Ondex € o intercepto quantificando a média das contadgensomicidios
nos municipios do estud®,:_, B_X_.representa as covariaves;, é o efeito espacial
estruturado ICAR, que considera as taxas de hoimscidos municipios vizinhos

(fronteiras por conectividade}; € o efeito espacial ndo estruturagp,e o efeito
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temporal estruturado arl, que considera o valortdras no ano anterior em suas
estimativas, &p, € o efeito temporal ndo estruturado. A populagéicatia municipio i
no tempo t foi considerada no modelo com a adigdiadedmo Offset (log(popit))
(BLANGIARDO et al., 2013).

O processo de inferéncia se da através de Infer@Bayesiana e para
estimar os parametros das posterioris dos parasnaddroteresse do modelo descrito foi
utilizada a aproximacéo INLAIritegrated Nested Laplace Approximation (INLA)) do
software R versédo 3.3.121 (DEVELOPMENT CORE TEANIQQ). A avaliacdo do
ajuste do modelo seguiu o critério de InformacdoDdaviance — DIC (Deviance
Information Criterion), que fornece uma medida Isttea de ajuste, penalizada pela
complexidade do modelo. E conforme afirma BlangidBLANGIARDO et al., 2013)
ao exponenciarmos os coeficientes ajustados do Imosi&o obtidas as medidas do

Risco Relativo a posteriori dos parametros de estas.

Resultados

Foram ajustados modelos sem covariaveis para dgudgujovem e para a
populacao geral, considerando o efeito do espagmtempo ndo estruturados e o efeito
do espaco e do tempo estruturados e ndo estrusurddopopulagéo jovem o DIC do
modelo com efeitos estruturados e ndo estruturpdos 0 espaco e tempo foi 7485,
contra 7491 para o modelo com os efeitos somemiesgiuturados. E na populacéo
geral o DIC do modelo considerando ambos os efestsiturado e ndo estruturado
para o espago e o tempo também foi menor (9649ac8660).

Ou seja, como o DIC foi menor em ambos 0s moddlso para a
populacdo geral quanto para a populacdo jovem,anelws ajustados considerando a
correlacéo espacial e a temporal foram os maisaddis para a inclusdo do indice de
Gini e das covariaveis socioeconémicas como cadrpéra avaliar a associa¢ao entre
Gini e 0 numero de homicidios.

Os resultados dos modelos espaco-tempo contendédias a posteriori do
indice de Gini e das covariaveis socioeconOmicasdas como controle, e os
respectivos intervalos de credibilidade, tanto maraodelo ajustado para a populacdo

jovem, quanto para a populagéo geral, sdo expulsta seguir:



Tabela 1: Resultado do ajuste do modelo bayesianspaco-temporal para avaliar a
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associacdo entre o indice de Gini e o numero de t@s por homicidio nos municipios do

Para, controlando por covariaveis estatisticamentsignificativas, na populacdo jovem e na

populacéo geral.

Populacdo Jovem Populacdo Geral
Erro IC” - IC” - Erro IC” - IC” -
Efeitos Fixos Média ~ Limite Limite Média ~ Limite Limite
Padrao : ) Padrao : )
Inferior Superior Inferior Superior
Intercepto -9,835 0,827 -11,466 -8,211 -9.262 0.824 -10.887 -7.639
Gini 0,001 0,012 -0,022 0,024 0.006 0.011 -0.01 029.
Renda Per capita 0,004 0,001 0,003 0,006 0.0p4 10.00 0.003 0.006
Mulher.chefe.filho 0,026 0,009 0,008 0,044 0.018 008. 0,001 0,035
Vulne.Probreza>1H -0,155 0,043 -0,241 -0,069 -0,163 0,042 -0,247 -0,081

Legenda: GINI = Indice de Gini;Renda Per capita= Renda per capita média; Mulher.chefe.filho= Percentual de m3es chefes de
familia sem ensino fundamental completo e com filhos menores de 15 anos; Vulne.Probreza>1H=; Percentual de
pessoas vulneraveis a pobreza e que gastam mais de uma hora até o trabalho;

*IC = Intervalo de Credibilidade

Ao exponenciarmos o valor do coeficiente da médiandice de Gini para
ambos os modelos ajustados, ou seja, para a papymagem e para a populacao geral,
obtemos o risco relativo a posteriori em ambosas®& Na populacdo jovem o valor
exponenciado é exp(0,001)=1,001, e na populacaal gervalor exponenciado é
exp(0,006)= 1,006

Na populacéo jovem e na populacao geral o modéimas que para cada
aumento de 1,0% no indice de Gini, o risco relatiymsteriori de 0bito por homicidio
no estado do Para aumenta em 0,1% e 0,6% respeetitd mesmo com o efeito de

confundimento das demais covariaveis controladmadelo.
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Figura 1: Mapas do risco relativo a posteriori de bitos por homicidio

nos municipios do Estado do Para para a populacamyem e populacao geral:

O under 0.9497
0O 0.9497-2709
B 2709-87192
B over8.7192

O under 0.9497
0O 0.9497-2.709
B 2709-87192
B over8.7192

Observa-se que o mapa do risco relativo a posteajmresenta maior
namero de municipios com risco superior ao valo8,dé& que representa o quantil 0,75
da distribuicdo, na populacao geral.

A tabela 2 mostra os dez municipios com 0s maidee®s relativos a
posteriori para 6bito por homicidio considerandpapulacdo jovem e a populagéo

geral.
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Tabela 2: Classificacao dos riscos relativos agpmstde 6bitos por homicidio nos dez

municipios com os maiores valores, considerandopalpgdo jovem e a populacdo

geral.
Populagao Jovem Populagao Geral

N  Municipio Media !RR.a Municipio Media !RR.a
posteriori posteriori

1 Belém 336,42 Belém 536,41
2 Ananindeua 115,33 Ananindeua 183,84
3 Maraba 91,36 Maraba 166,95
4  Parauapebas 42,92 Parauapebas 80,68
5 Castanhal 38,79 Castanhal 66,61
6 Tailandia 31,58 Tailandia 59,86
7 Marituba 30,48 Marituba 50,03
8 Tucurui 26,75 Tucurui 47,72
9 Paragominas 24,11 Paragominas 45,48
10 Santarém 20,42 Altamira 35,15

E importante notar que 0S nove primeiros municipses repetem na
classificacdo tanto na populacdo jovem quanto malpgdo geral e Belém apresenta
um risco quase trés vezes maior na populagéo j@vdmas vezes maior na populacao
geral quando comparado ao segundo municipio Ananand

E importante também ressaltar que todos os muagigpresentam risco
maior na populacéo geral quando comparado com algdo jovem. Ou seja, quando
existe aumento da desigualdade medida pelo indc&IdNl o risco de obito por
homicidio incide mais acentuadamente na populageéa gm comparacéo a populacao

jovem.

Discussao

No presente estudo, optou-se por utilizar maioorrignetodolégico ao
considerar o efeito da distribuicdo espacial do endonde 6bitos por homicidio nos
municipios, bem como ao considerar o0 niumero deo®hibs anos anteriores para
estimar as probabilidades de ocorréncia dos oOlitbsnomento atual, segundo as
covariaveis que controlaram o confundimento no ritode

Bailey e Gatrel(BAILEY; GATRELL, 1995) afirmam que os diagndsticos
tradicionais de regressao nao contemplam o efaitdistribuicdo espacial do agravo,
podendo resultar em baixa qualidade das estimadrigmadas nos modelos tracionais

de regressao. Souza e Minayo (BRAZIL, 2005) comraimoesse conceito, pois afirmam
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gue embora a violéncia seja um fendbmeno permamenkéstéria da humanidade, suas
formas de manifestacéo séo diferentes no tempoespaxo.

E importante ressaltar que o presente estudo pietamaliar a relacdo
causal, mas ndo de causa-efeito entre a desigeatitacenda e a ocorréncia de 6bitos
por homicidio, pois a violéncia € um tema complexmulticausal, que € regido por
fatores histéricos, culturais, estruturais, conteid, conjunturais, interpessoais e
subjetivos, mentais e bioldgic@EINAYO; SOUZA, 2003). Logo, a desigualdade de
renda se caracteriza como uma das dimensdes iegientorréncia desses eventos.

Outros estudos buscaram explicar a ocorréncia aeicidios utilizando
variaveis que conceitualmente podem estar assaciatiéo aos homicidios quanto a
desigualdade. O percentual de familias vivendoashiha da pobreza, o percentual de
criancas que nao vivem com ambos os pais, perdeéuaegros, declino da renda
familiar média estdo conceitualmente associadato tan desigualdade quanto a
violéncia (MCCALL; PARKER; MACDONALD, 2008; SPINELL MACIAS;
DARRAIDOU, 2008).

A teoria da desorganizacdo social relaciona a agsfentacdo familiar, e
nesses estudos foi representada pela variavelrPeatele maes chefes de familia sem
ensino fundamental completo e com filhos menoreksdenos a maior probabilidade de
evasao escolar, pois em alguns casos a criancaov@mjndo tem a supervisao
necessaria para seu desenvolvimento. E a evasélarepode aumentar a chance do
subdesenvolvimento socioeconbmico nessa idade, omoaf afirma Langoni
(LANGONI, 2005), utilizando a teoria do capital hano, a educacdo representa uma
importante ferramenta para reducdo da desigualdadeenda uma vez que permite
ascensao social geralmente acompanhada da astieas@eira.

O mesmo acontece para as demais variaveis citgdgae a propria baixa
renda pode levar a desigualdade e a pobreza. Wmoeshostrou que as mulheres,
sofrem discriminagdo no mercado de trabalho e mmebalarios menores quando
comparados aos homegiBARROS et al., 2006), esse fato é agravado quandalher
€ a chefe da familia, e nessa familia ocorre anaiss@la figura paterna, o que pode
aumentar a situacdo de vulnerabilidade a que dstadlias estdo expostas, e
consequentemente, diminuir 0 acesso a oportunidddesstudo e trabalho de seus
dependentes, aumentando desigualdade de rendpulag#m.

Logo, conforme trabalhado nesse artigo, tais varsadevem ser incluidas

no modelo probabilistico como controle na assooiagére desigualdade de renda e a
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ocorréncia de 6bitos por homicidio, ndo podenddrderpretadas individualmente em
relacdo ao desfecho, em virtude de tanto concetrae quanto epidemiologicamente
estarem associadas tanto ao desfecho quanto agdqos

A associacdo estudada entre desigualdade de rermavieléncia por
homicidio tem sido objeto de estudo e discussagaue de pesquisadores da area de
saude publicgCANO; SANTOS, 2007; FAJNZYLBER; LEDERMAN; LOAYZA,
2002; GAWRYSZEWSKI; COSTA, 2005; MCCALL; PARKER; M2DONALD,
2008; NEUMAYER, 2005). Essa teoria tem origem paaeito de privacao relativa e
consiste na ideia de que a existéncia de diferesnda renda exacerbados, pois no
mesmo tempo e N0 mesmo espaco, convivem pessoaseconsos financeiros em
excesso e pessoas que sobrevivem com recursosdir@minimos, podem resultar
em embates violent¢BLAU; BLAU, 1982).

O modelo indicou que o aumento da desigualdadesss@rpelo indice de
Gini aumenta o risco relativo a posteriori de Olpitw homicidio na populacdo jovem e
na populacdo geral, quando controlado pelas detoa&iaveis do modelo. Isso detona
que a desigualdade de renda é um fator importantgue diz respeito aos Obitos por
homicidio, porém no presente trabalho, ndo se mueteafirmar que essa relacao
observada é Unica e suficiente quando se pretestddae o fendmeno dos homicidios.
Além disso, esse achado deve ser relativizadogmisora importante conceitualmente,
a associacao entre Gini e o numero de homicidioga&statisticamente significativa.

Além disso, € importante ressaltar que a desigdealgarece impactar com
maior intensidade a populacdo geral do que a po@alpvem. Esse achado pode ser
pensado em fungdo de outras dimensdes explicatisasioléncia que néo foram
medidas no presente estudo, mas que alguns adi&satem como importantes. Estao
mais fortemente presentes na populacdo jovem eegidicoldgicas, emocionais e
bioguimicas, pois o periodo da juventude € margamcaceitacdes em grupos sociais
por parte desses jovens e esse periodo pode rrefl@mportamentos de maior
vulnerabilidade em virtude de acdes intempestivas.

Souza & Minayo (BRAZIL, 2005) citando Klineberg @B tratam a
hipotese da teoria da frustracdo-agressao comgigréala a violéncia, pois a frustracao
aumenta a probabilidade do comportamento violdfnoseguida as autoras evidenciam
outras categorias, que em geral combinam a presknéatores sociais e biologicos e

gue atuam sobre a probabilidade de acdes violamdasdual e coletivamente: idade e
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sexo, pois em média os homens cometem mais vialén@ as mulheres e 0s jovens
sofrem e perpetram mais que outros grupos etarios.

Esse fato deve ser apontado como uma limitagcacstlml@ uma vez que,
por ser caracterizado como um estudo quantitativbliear bases de dados de acesso
aberto, ndo é possivel medir outras dimensdes iadagca questdo da violéncia por
homicidio no nivel municipal, pois as mesmas n&&oedisponiveis.

No ambito das divergéncias, em relacdo a assoc&yé® desigualdade de
renda e 0s Obitos por homicidio, alguns estudogand que se devem utilizar outras
variaveis como investimento em seguranca publi@@ao investimento nas forcas de
seguranca para ampliacdo da apreenséo de armagas @rreducao da impunidade. De
toda forma, o presente estudo néo pretende inmabibs demais teorias que visam
explicar a violéncia por homicidios utilizando @s#trargumentos, mas sim pretende
ampliar a discussédo acerca do tema (NADANOVSKY.e2809).

Por outro lado, conforme mencionado a relacdo el@segualdade de renda
e violéncia por homicidio deve ser relativizada.|BRNO-LEON (2012) analisou as
altas taxas de homicidios em paises da Américad,abhde por outro lado, reduziu-se
a desigualdade de renda nos ultimos anos, maseapags taxas de Obitos por
homicidio crescentes. O referido autor explora ncedo de institucionalidade cujo
mote se refere a forca das instituicbes em fazer @alei, diminuindo a impunidade, e

consequentemente, criando uma sensacao de respattencimento social.

Concluséo

O estudo inferiu importante resultado langcando na#@o um modelo
estatistico espaco-temporal bayesiano em que ahsess associacdo entre a
desigualdade de renda no Estado do Para e os qmtoBomicidio, em ambas as
populacdes estudadas. Embora essa relacdo pareggpeeante, essa ndo é Unica na
explicacdo do fendmeno, ndo devendo ser inter@metacho uma relagcdo de causa-
efeito.

Em funcdo da desigualdade de renda ainda se af@mes&tremamente alta
no Estado do Para, conforme relatado em estudwegatio indice de Gini acima de 0,5
caracteriza o local como extremamente desigual (BAR et al., 2006), dessa forma
conclui-se que politicas publicas para reducédo esigdaldade de renda devem ser

adotadas.
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Tais politicas devem ser multidisciplinares e alams possiveis fatores
geradores da desigualdade, como baixa escolaridssisténcia social deficitaria e falta
de trabalho, relacionados no presente trabalh@sbsgdidas em adicdo a outras acdes
relacionadas a seguranca publica sdo complememtandgativas de melhora nas taxas

de homicidios a médio e longo prazo.
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8 CONCLUSOES

O tema da violéncia homicida é desafiador, poidoragmuitas questoes.
Por ser de natureza mdltipla se torna impossivplieat este fenbmeno de forma
simplista, explicando-a na forma de causa-efeitfa@me afirmam Minayo & Souza
(2003).

Do ponto de vista filoséfico e sociologico Minay@006) relata trés
principais correntes explicativas para a violénai@rimeira considera as crises sociais
que causariam revoltas por parte da populacdo mdawsrecida social e
economicamente frente a sociedade e ao Estad@gudd® grupo de estudiosos afirma
que a violéncia é algo racional como meio de atiogjetivos especificos, ja o terceiro
grupo ressalta a relacdo entre violéncia e cultdedinindo violéncia como um
instrumento para arbitrar conflitos de interesse.

Acrescentam-se outras questdes ja abordadas noreteda tese a essas
definicbes voltadas ao campo soécio filosofico passaltar a pluralidade e diversidade
dos fatores geradores da violéncia e, em espeaiial, homicidios. Por essa razéao,
conforme observado no primeiro artigo de revisdoitas trabalhos cientificos tratam
da tematica utilizando as mais variadas metodatogjiabordagens.

Os artigos analisados que foram posteriormenteadesios durante o
processo de busca bibliografica do artigo de reyis@ase em sua totalidade, eram
artigos quantitativos descritivos, que embora mi@mssem no campo das palavras-chave
que utilizavam a abordagem quantitativa analitiée, avaliavam a tematica utilizando
técnicas analiticas.

E os artigos que de fato utilizaram abordagem dpasime analitica
langaram méao de uma ampla gama de indicadores/eesds tipos e de diversas fontes
de dados para explicar os homicidios. E importeegsaltar que vinte e oito indicadores
foram utilizados uma Unica vez em somente um estudpie inviabiliza a comparacéo
dos achados, e pode indicar o fato de que incidicadores para explicar a ocorréncia
de eventos violentos, como o homicidio, em algumsog, parece ndo se valer de
questdes conceituais e metodologicas, haja vistaagarentemente a literatura néo é
usada como base tedrica desses estudos.

Outra questao importante esta relacionada as \@&cagas estatisticas que
foram trazidas para elucidar as relagbes entradsadores utilizados como exposicao
e a ocorréncia dos homicidios. Conforme discutidteréormente, aspectos como a
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distribuicdo espacial e as medidas de homicidicemwhslas ao longo do tempo, se
mostraram notadamente importantes fontes de infgimpara estimar a incidéncia de
homicidios na regido de estudo, e muitos dessesa@ssequer abarcam pelo menos
uma das dimensdes do tempo ou do espaco.

Em relacdo a abordagem conceitual da relacdo emuméadores
socioecondmicos e 0s Obitos por homicidio, poucpake observar, dado que poucos
estudos indicam elucidativamente quais 